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Raport przygotowali eksperci dziatajgcy na zasadach pro publico bono w Grupie Roboczej
ds. Sztucznej Inteligencji (GRAI) przy Ministerstwie Cyfryzacji oraz zaproszeni przez nich
do wspdtpracy goscie w ramach prac nad projektem pn. ,Polskie zbiory danych typu open

data: lista dostepnych zbioréw danych z polskiego rynku do budowania modeli”.

Ani Rada Ministrow, ani zadna osoba dziatajgca w imieniu Rady Ministrow nie ponosi
odpowiedzialnosci za sposob wykorzystania zamieszczonych w niniejszym materiale
informacji. Wytaczng odpowiedzialnos¢ za tresci zawarte w niniejszym dokumencie ponoszg
jego autorzy i zaproszeni przez nich do wspétpracy eksperci. Poglady wyrazone w tym
dokumencie odzwierciedlajg opinie grupy ekspertow Grupy Roboczej ds. Sztucznej
Inteligencji i w zadnym wypadku nie mogag by¢ postrzegane jako oficjalne stanowisko Rady

Ministréw ani jej poszczegolnych czionkdw.

Dokument moze by¢ kopiowany i wykorzystywany publicznie jedynie bez naruszania jego
spéjnosci. Prawa autorskie i majgtkowe do materiatdw wykorzystanych w raporcie, ktore

pochodzg z obcych zrédet, nalezg o ich wiascicieli.




Szanowni Panstwo!

Z ogromng satysfakcjg przedstawiamy nasz najnowszy raport, ktéry jest czescig szerszego
projektu pod nazwg ,Polskie zbiory danych typu open data: Lista dostepnych zbioréw danych
z polskiego rynku do budowania modeli”. Publikacja ta skupia sie na przegladzie polskich
zasobow tekstowych w otwartym dostepie, ktére posiadajg istotny potencjat dla zastosowan

sztucznej inteligencji (Al) w obszarze biznesu.

W dobie dynamicznego rozwoju generatywnej sztucznej inteligencji, zwtaszcza w obszarze
duzych modeli jezykowych, biznes coraz bardziej docenia mozliwosci, jakie niesie
wykorzystanie tych technologii. Ulepszenie proceséw biznesowych, udoskonalenie

i automatyzacja komunikacji z klientami oraz pracownikami — to tylko niektére z obszaréw,
w ktérych GenAl moze przynies¢ znaczace korzysci. Jednak, aby w petni wykorzystac te
mozliwosci, niezbedne sg odpowiednie dane — zaréwno te szkoleniowe, oparte

na historycznych informacjach, jak i produkcyjne, np. aktualne akty prawne w otwartym

dostepie.

Nasza publikacja jest wynikiem prac Grupy Roboczej ds. Sztucznej Inteligencji. Ma na celu
nie tylko stworzenie rejestru polskich zasobow tekstowych, ale réwniez analize istniejgcych
luk i potrzeb w tym obszarze. Raport ten jest czescig wiekszego projektu, ktéry planujemy
rozwijaé. Wiaczymy do niego takze inne rodzaje danych — zdjecia, filmy, nagrania dzwiekowe
— oraz rozszerzymy analize w zaleznosci od potrzeb szerszego grona odbiorcow, wsrod
ktérych znajdg sie miedzy innymi osrodki naukowe czy strategiczne branze, np. z zakresu

ochrony zdrowia czy srodowiska.

W opracowaniu staraliSmy sie uchwyci¢ aktualne tendencje i wyzwania zwigzane z otwartymi
danymi oraz ich rolg w rozwoju Al. Dzieki wktadowi ekspertéw z réznych dziedzin nasze
badania zyskaty interdyscyplinarny charakter, co pozwolito na catosciowe podejscie

do omawianych zagadnien. Raport rzuca swiatto na szeroki wachlarz mozliwosci dalszych

badan i wypracowanych na ich podstawie rekomendaciji.

Mamy nadzieje, ze przedstawiony materiat stanie sie cennym zrodtem inspiracji i przyczyni
sie do wzrostu ilosci badan, syntez oraz dziatan w obszarze sztucznej inteligenc;ji i otwartych
danych.

Z wyrazami szacunku
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Sebastian Kondracki

Chief Innovation Officer, Deviniti
Lider SoDA Al Research Group

Tworca projektu SpeakLeash

Szef innowacji w Deviniti. To jedna z najbardziej dynamicznie rozwijajgcych sie firm, ktére
tworzg oprogramowanie w Polsce. Lider zespotdw ,Polskie modele i narzedzia Al” oraz
,Polskie zbiory danych typu open-data” w Grupie Roboczej ds. Sztucznej Inteligenciji przy
Ministerstwie Cyfryzacji. Ekspert ds. transformacji cyfrowej, zwtaszcza w obszarze jej
gtéwnych sit napedowych takich, jak: procesy innowacyjne i szeroko rozumiana sztuczna
inteligencja. Autor ksigzki ,Python i Al dla e-commerce”, a takze wykfadowca na studiach
podyplomowych w Akademii Leona KoZzminskiego i Wyzszej Szkole Bankowej we
Wroctawiu. Aktywny badacz wptywu ,otwartosci’ (open data, open science, open source)
na rozwoj innowacyjnosci i kreatywnosci w spoteczenstwie i biznesie. Wspottworca projektu
SpeakLeash /'spix.les/ Spichlerz — zestawu narzedzi do budowy pierwszego w Polsce tak
obszernego (>1 TB) zréznicowanego zbioru danych wysokiej jakosci wraz z bibliotekami
umozliwiajgcymi tatwy dostep i petng otwartg replikacje danych lub ich analize. Specjalizuje
sie w Al: NLP (Natural Language Processing), NLG (Natural Language Generation),

Generative Al, Explainable Artificial Intelligence (XAl) w biznesie, a w szczegolnosci w e-

commerce i w sektorze bankowym.




Dr inz. Jerzy Biernacki

Chief Al Officer, Miquido

Organizator Al Waves

Zwigzany z branzg IT od 15 lat, a od 10 z Miquido, czyli software housem, ktoéry wspiera
przedsiebiorstwa w dostarczaniu innowacyjnych produktéow cyfrowych. Krakowska firma nie
tylko pomaga swoim partnerom w przyspieszeniu cyfrowego rozwoju, dzieki no/low-code,
technologii cross-platform oraz sztucznej inteligencji, ktérej ambasadorem jest Jerzy. Jego
fascynacja Al oraz zapat do wdrazania najnowszych rozwigzan doprowadzita go

do zatozenia i rozwoju dziatdw R&D (badan i rozwoju) oraz Al w Miquido. Jest réwniez
organizatorem webinarow z serii Al Waves, gdzie rozmawia z ekspertami z catego Swiata
o wykorzystywaniu potencjatu sztucznej inteligencji w biznesie. Od kilku lat sprawuje
kierownicze stanowisko, a przy tym aktywnie wspiera klientow w budowaniu innowacyjnych
rozwigzan, w szczegolnosci przy wykorzystaniu sztucznej inteligencji w aplikacjach. Brat
udziat w kilkudziesieciu projektach dla znanych firm w Polsce i zagranica, takich jak: PZU,
Play, Aviva, Onkyo czy HelloFresh. Wystepuje w roli eksperta na wielu znanych
konferencjach branzowych, podcastach, czy webinarach. Chetnie dzieli sie swojg wiedzg

i spostrzezeniami na profilu na LinkedIn, ktéry przyciaga liczne grono odbiorcéw, czy

w magazynach takich jak Forbes. Przez wiele lat zwigzany byt z Akademig Gérniczo-

Hutniczg w Krakowie, gdzie miat okazje rozwija¢ swoje zainteresowania badawcze,

a nastepnie zdobyt tytut doktora informatyki.




Maria Filipkowska

Data Scientist, Deviniti

Co-founder of Speakleash.org

Polonistka, doktor nauk humanistycznych w zakresie jezykoznawstwa, specjalistka Data
Science zajmujgca sie przetwarzaniem jezyka naturalnego (NLP) z duzym doswiadczeniem
w branzy ttumaczeniowej, obecnie pracuje jako Data Scientist w zespole R&D w Deviniti.
W Spichlerzu analizuje dane jezykowe i bierze udziat w tworzeniu zestawdw instrukciji

stuzgcych do ewaluacji modeli (tzw. benchmarkow).

Krystian Bien

Ekspert Al, loMT, XR dla sektor ochrony zdrowia

Fundacja Platforma Przemystu PrzysztoSci

Obecnie petni funkcje Stream Lead Data Management, Analytics and Platform Design

w globalnej firmie, gdzie codziennie wspiera ponad 400,000 pracownikow. Skupia sie

na digitalizacji organizacji i wprowadzaniu innowacji. Specjalizuje sie w przystosowaniu
cyfrowych innowacji, takich jak Sztuczna Inteligencja (Al), Automatyzacja Procesow
Robotycznych (RPA), Internet Rzeczy (IoT) i Internet Rzeczy Medycznych (IloMT) oraz
Rozszerzona Rzeczywistos¢ (XR). Dziata gtéwnie w branzy farmaceutycznej i medycznej,
ale nie tylko. Doswiadczenie to pozwolito zdoby¢ wszechstronng wiedze zaréwno
praktyczng, jak i teoretyczng. Wyksztatcenie tgczace elementy techniczne i nietechniczne,
umozliwia mu efektywne tgczenie potrzeb tych dwdch obszaréw. To przektada sie miedzy
innymi na wprowadzania innowacji w adekwatny sposéb w zaleznosci od poziomu
organizacji, do ktérego jest ona zaadresowana (poziom: strategiczny, taktyczny, operacyjny).

Posiada rowniez szerokg wiedze z zakresu zarzgdzania, projektowania systemow

informatycznych i Data Science, zdobytg na réznych kursach i studiach podyplomowych.




Jako wykfadowca akademicki dzieli sie swoim doswiadczeniem i ekspertyzg z przysztymi

specjalistami z r6znych dziedzin, nie tylko technicznych. Jest aktywnym uczestnikiem
krajowych i miedzynarodowych konferencji ICT w roli prelegenta i autora publikacji
naukowych. Bierze udziat w projektach dla znanych firm i instytucji publicznych, zaréwno
w Polsce, jak i za granicg, a takze jako ekspert w roznych fundacjach i grupach roboczych.
Regularnie dzieli sie swoimi spostrzezeniami i dodwiadczeniami z szerszg spotecznoscig

poprzez LinkedIn oraz inne platformy branzowe.
Michat Kurasinski
Szef Dziatu Transformacji Al, Inteligencji Biznesowej

i Analityki Danych

Polpharma
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Ukonczyt MBA dla kadry IT na Akademii Leona Kozminskiego i Informatyke na Politechnice
Czestochowskiej. Cztonek Grupy Roboczej ds. Sztucznej Inteligencji (GRAI) przy Kancelarii

Prezesa Rady Ministrow. Wspodtautor publikacji na temat ,loT w polskiej gospodarce”.

Posiada ponad dwadzie$cia lat doswiadczenia branzy IT. Specjalizuje sie w digitalizacji
organizacji i wprowadzaniu innowaciji. Jego doswiadczenie umozliwia gtebokie zrozumienie
proceséw dziatajgcych w réznych organizacjach, co pozwala na efektywne wykorzystanie
nowoczesnych technologii majgcych na celu poprawe dziatalnosci firmy. Jego do$wiadczenie
obejmujg adaptacje cyfrowych innowacji, takich jak Sztuczna Inteligencja (Al), Analityka
Danych, Automatyzacja Proceséw Robotycznych (RPA), Internet Rzeczy (loT), platformy

Low Code - No Code, oraz Rozszerzona Rzeczywistos¢ (XR). Jego gtéwne obszary

dziatania to branza farmaceutyczna.




Dr inz. Pawet Tadejko

Ekspert Al, Data Scientist, wyktadowca akademicki
Wydziat Informatyki Politechniki Biatostockiej,

Polski Klaster Budowlany

Pracownik naukowo-dydaktyczny na Wydziale Informatyki Politechniki Biatostockiej. Ekspert
w zespole GRAI (Ministerstwo Cyfryzacji) w obszarach kompetenciji przysztosci, cyfrowych

i Al. Jako Chief Digital Officer w Polskim Klastrze Budowlanym odpowiada za doradztwo

w tematach Al, transformacji cyfrowej i digital twin. Ekspert ds. transformacji cyfrowej
przedsiebiorstw. Brat udziat m.in. w projektach Szkota Lidera 4.0 (w zakresie przygotowania
lideréw transformaciji w firmach, transformacja cyfrowa, sztuczna inteligencja) i konkursach
Fabryka Przysztosci (audyt dojrzatosci cyfrowej przedsiebiorstw). Obszary specjalizacji to
transformacja cyfrowa (w szczegolnosci w obszarze ,dane i analityka", sztuczna inteligencja,
big data (cloud i edge/fog computing) i cyfrowy blizniak (digital twin), ze szczegélnym

uwzglednieniem branzy budowlane;j.

Head of Research and Development startupu tworzgcego jedng z najbardziej znanych

na swiecie platform z obszaru komunikacji wewnetrznej workai.com. Trzykrotnie wyrézniony
tytutem "Lista 100", za dziatania na rzecz edukac;ji cyfrowej, przygotowanej przez
Porozumienie na Rzecz Umiejetnosci Cyfrowych w Polsce (PTI, Miasta w Internecie). Ze
sztuczng Inteligencjg zwigzany od czasu pracy nad doktoratem i obrony w 2010. Doktorat

z zastosowan Al w analizie EKG i klasyfikacji arytmii. Organizuje i kieruje studiami
podyplomowymi "Data Science", ,Marketing Internetowy”, czy "Projektowanie UX"

na Politechnice Biatostockie;.

Od ponad 20 lat pomaga korporacjom, firmom i startupom oswaja¢ nowe technologie, jako
analityk biznesowy, badacz UX, naukowiec i software/solution architect — gtéwnie
w projektach transformac;ji cyfrowej, Smart City i e-Administracji. Aktywny dziatacz

podlaskiego Klastra Technologicznego InfoTECH i wspétzatozyciel Technikum

Programistycznego InfoTECH w Biatymstoku.



http://workai.com/

Aleksander Obuchowski

Co-founder, CTO

TheLion.Al

Wspotzatozyciel grupy badawczej TheLion.ai tworzgcej projekty open-source w obszarze
sztucznej inteligencji w medycynie, gdzie pracuje nad projektami takimi jak Eskulap — polski
medyczny model jezyka — i UMIE — uniwersalny enkoder obrazéw medycznych. Wyktadowca
Akademicki, opiekun specjalizacji Sztuczna Inteligencja i doktorant na Polsko-Japoriskiej
Akademii Technik Komputerowych. Naukowo zajmuje sie przetwarzaniem jezyka
naturalnego (w szczegdlnosci modelami jezyka) i sztuczng inteligencjg w medycynie.

Finalista Forbes 25 under 25 w kategorii Nowe technologie.

Pawet Kiszczak

Data Scientist, Deviniti

Data Scientist / ML Engineer, Speakleash.org

Data Scientist w dziale R&D w firmie Deviniti oraz cztonek zespotu Fundac;ji Spichlerz,
odpowiedzialnej za stworzenie modelu jezykowego Bielik. na co dzien pracuje

nad najnowszymi rozwigzaniami z zakresu sztucznej inteligencji i szuka sposobu
wykorzystania jej w biznesie. Jako cztonek fundacji z kolei odpowiada za zbieranie i obrobke
danych, ich analize jak i za rozwdj aplikacji webowych. Autor wielu narzedzi

do wewnetrznego uzytku z zakresu crawlingu, przetwarzania danych oraz organizac;ji pracy.
na swoim koncie posiada kilkadziesigt gigabajtéw danych, ktére wzbogacity zbiory dostepne

w projekcie Spichlerz.




Adrian Gwozdziej

Senior Data Scientist, Bank Pekao S.A., Speakleash.org

Inzynier uczenia maszynowego z 5-letnim doswiadczeniem w obszarze bankowosci

i cyberbezpieczenstwa. Pasjonat sztucznej inteligencji zaangazowany w projekt Spichlerz,
gdzie odpowiada za budowanie modeli Al, ktdre klasyfikujg tresci oraz okreslajg ich jakos¢.
Zajmuje sie takze tworzeniem zaawansowanych narzedzi do pozyskiwania danych

z Internetu i ich przetwarzania. na co dzien pracuje w domenie NLP.

Igor Ciuciura

Software Developer, SlI

Data Scientist / ML Engineer, Speakleash.org

adad”

Programista, ktory zawodowo specjalizuje sie w tworzeniu rozwigzan z obszaru testowania
i optymalizacji dziatania urzgdzen sieciowych w Sll. w Spichlerzu zajmuje sie wszelkimi
procesami, w ktore zaangazowane sg dane pozyskiwane w ramach projektu. Wspottworca

oprogramowania oraz licznych narzedzi z dziedziny sztucznej inteligenc;ji, ktore stanowig

o technicznym rozwoju Spichlerza.




Michat Chodorek

Adwokat, Partner, kancelaria KRK

Kieszkowska Rutkowska Kolasinski

Specjalista w zakresie prawa Life Sciences i prawa

nowych technologii w branzach

Healthcare i Life Sciences. Doradza klientom w projektach e-Health i m-Health, badaniach
klinicznych, w projektach dotyczgcych rozwoju wyrobéw medycznych (w tym Al / software as
a medical device), pozyskiwania i wykorzystywania danych medycznych — w tym dla potrzeb
trenowania algorytméw Al / ML, wtérnego wykorzystywania danych pochodzacych od
uczestnikow badan klinicznych, rozwoju i wdrazania narzedzi Al/ML wspierajgcych decyzje
diagnostyczne i terapeutyczne. Pracuje dla wiodgcych miedzynarodowych firm
farmaceutycznych i medycznych dziatajgcych w Polsce i wielu organizacji branzowych. Autor
publikacji dotyczacych klasyfikacji oprogramowania jako wyrobu medycznego,
wykorzystywania Al w badaniach klinicznych i procesie badania i rozwoju lekow

i przetwarzania danych osobowych w ramach badan klinicznych. Wspétautor
miedzynarodowych publikacji dotyczgcych Digital Healthcare i ochrony tajemnicy

przedsiebiorstwa. Cztlonek Stowarzyszenia na rzecz Dobrej Praktyki Badan Klinicznych

i Grupy Roboczej ds. Sztucznej Inteligencji (GRAI).




Zaawansowane technologie cyfrowe,

w tym zwiaszcza sztuczna inteligencja

(z ang. Artificial Intelligence — Al'), stajg
sie czescig naszego zycia. Przyciggajg
uwage i rozbudzajg wyobraznie, a przez to
stajg sie nosnikiem waznych zmian
spotecznych, politycznych

i gospodarczych. Zmieniajg sposob, w jaki
podmioty rynkowe podejmujg decyzje

i wchodzg w interakcje ze swoimi
zewnetrznymi interesariuszami (np.
pracownikami, klientami,
spoteczenstwem)?. Pozwalajg na kreacje
nowych modeli biznesowych, wdrazanie
nowych narzedzi i strategii konkurowania,
ulepszenie dotychczasowych proceséw.
Wptywajg na nasze potrzeby,
oczekiwania, zachowania oraz postawy i
w ten sposoéb tgczg nas w sieé¢ cyfrowych

powigzan i interakcji. Wszystko to dzieje

"W jezyku polskim uzywa sie tez niekiedy
skrétu Sl (od thumaczenia tego terminu:
sztuczna inteligencja).

2 A Kaplan, M.Haenlein. (2019), Siri, Siri, in my
hand: Who's the fairest in the land? On the
interpretations,

illustrations, and implications of artificial
intelligence, ,,Business Horizons”, vol. 62, no.
1, s. 15-25.

sie wokot nas, a zarazem poza nami,

i tworzy nasze nowe cyfrowe otoczenie®.

W ciggu ostatniego roku duze firmy
technologiczne z USA udostepnity
narzedzia generatywnej sztucznej
inteligencji (GenAl), takie jak ChatGPT,
Gemini, GitHub Copilot, Stable Diffusion,
co zapoczagtkowato dynamiczne zmiany

w gospodarce — ich zakres i skutki
poznamy dopiero w przysztosci“.
Poruszenie na rynku na niespotykang
wczesniej skale zostato wywotane przez
dwa czynniki: powszechny dostep do tych
narzedzi oraz mozliwos¢ ich zastosowania
do wielu codziennych zadanh. Ten przewrot
technologiczny zwigekszyt zapotrzebowanie
na zasoby, w ktérych istotne miejsce

zajmujg dane.

D), Kaczorowska-Spychalska, £.Sutkowski
(2021), Determinants of the adoption of Al
wearables — practical

implications for marketing, ,Human
Technology”, vol. 17, no 3, s. 294-320.

4 M. Chui et.al (2023), The economic potential
of generative Al: The next productivity frontier,
McKinsey & Company [dostep: 03.12.2023]



https://www.mckinsey.com/capabilities/mckinsey-digital/our-insights/the-economic-potential-of-generative-ai-the-next-productivity-frontier#introduction
https://www.mckinsey.com/capabilities/mckinsey-digital/our-insights/the-economic-potential-of-generative-ai-the-next-productivity-frontier#introduction
https://www.mckinsey.com/capabilities/mckinsey-digital/our-insights/the-economic-potential-of-generative-ai-the-next-productivity-frontier#introduction

Dane i ich znaczenie

Ludzkosc¢ nigdy wczesdniej nie zbierata ani nie przetwarzata tak duzych ilosci danych.
PrzeszliSmy od rewolucji informacyjnej do rewolucji danych pochodzacych z wielu zrodet,
obiektywnych i dostepnych w czasie rzeczywistym®. Skutkiem tego zjawiska jest nieustanny
przeptyw informacji pomiedzy niemal nieograniczong liczbg nadawcoéw i odbiorcéw. Dazymy
do przektadania kazdego elementu rzeczywistosci na dane. Nie tylko na potrzeby
konkretnego, zaplanowanego procesu czy projektu, ale z mys$lg o wykorzystaniu ich

w przysztosci w sposéb, o ktérym, na etapie ich gromadzenia, nawet nie jesteSmy w stanie
pomyslec®. Analiza danych pozwala na odkrycie szeregu wzorcéw i zaleznosci. Dzieki temu
poszczegodlne gospodarki, przedsiebiorstwa i spoteczehstwo mogg ewoluowaé od
analogowej przesztosci, poprzez cyfrowa terazniejszos¢, ku wyzwaniom autonomiczne;j

przysztosci’.

Zarzadzanie danymi jako wspdélnym zasobem to najbardziej perspektywiczna strategia
dla nowoczesnych gospodarek(srodek dla wielu aktorow i do wielu celow)?. Zgodnie

z raportem Open Data Maturity 2021, Polska znalazta sie na czwartym miejscu wsréd
panstw zaliczanych do kategorii Trendsetters®. To grupa krajow, ktore realizujg obecnie
bardzo zaawansowang polityke otwartych danych na wszystkich szczeblach swojej
administracji. Udostepniajg one wysokiej jakosci informacje dostosowane do potrzeb
uzytkownikéw, wychodzg z inicjatywg i wspierajg powstawanie ekosystemdéw otwartych

danych, charakteryzujgcych sie wysokim poziomem interakcji i ponownego ich

5 A.Poniewierski (2020), SPEED. Bez granic w cyfrowym $wiecie, www.speednolimits.com, Warszawa
s. 54.

6 ¢ Iwasinski (2016), Spoteczne zagrozenia danetyzacji rzeczywistosci, [w:] M. Przastek-Samokowa,
B. Sosinska- Kalata, Z. Wiorogérska (red.), Nauka o informacji w okresie zmian. Informatologia
i humanistyka cyfrowa, Wydawnictwo SBP, Warszawa, s. 135-146.

7 B.Gregor, D. Kaczorowska-Spychalska (2020), Technologie cyfrowe w biznesie. Przedsiebiorstwa
4.0 a sztuczna inteligencja, PWN, Warszawa, s. 9.

8 B. Wawrzyniak, M. Musidtowska, J. J. Zygmuntowski (2022), Uwolni¢ potencjat danych. Zarzgdzanie
danymi jako zasobem wspotdzielonym, KPRM, Warszawa, s. 11.

9 Raport dokonuje oceny dojrzatosci cyfrowej poszczegolnych krajéw, biorgc pod uwage cztery
kryteria: realizowang polityke w zakresie otwartych danych, ocene funkcji jakie posiadajg krajowe
portale otwartych danych, w tym tych umozliwiajgcych uzytkownikom dostep do danych i wsparcie
zachodzacych interakcji, wptyw w oparciu o dziatania majgce na celu monitorowanie i pomiar
ponownego wykorzystania otwartych danych, a takze jako$¢ (meta-)danych. D. van Hesteren, L. van
Knippenberg (2021), Open Data Maturity Report, Luxembourg: Publications Office of the European
Union, s. 3.




wykorzystania. Proces ten podlega pomiarowi z zastosowaniem metodologii oceny wptywu

w réznych dziedzinach°.

Wsréd kluczowych zalecen dla tej grupy panstw, znalazly sie miedzy innymi kwestie

zwigzane z podnoszeniem ilosci i jakosci udostepnianych danych i ich prezentaciji, takie jak:

1. ich zatwierdzenie,

2. przeksztatcenie na rézne alternatywne formaty,

3. lepsze zrozumienie potrzeb odbiorcow,

4. umieszczanie linkéw do zrédet danych udostepnianych w czasie rzeczywistym,

5. umozliwienie uzytkownikom komentowania i oceny zestawdw danych z mozliwoscig ich

wprowadzenia w algorytmy wyszukiwania

6. pogtebianie wspotpracy z roznymi grupami interesariuszy (np. zespoty otwartych danych,
uniwersytety, instytucje badawcze) w celu opracowania ram i wskaznikow pomiaru

i potgczenie i wsparcie ekosystemow otwartych danych,
7. udoskonalenie strategii w zakresie otwartych danych.

Wydaje sieg, ze wspotczesnie konieczne jest glebokie osadzenie dziatalnosci w perspektywie
danych i zmiana dotychczasowego sposobu myslenia w tym zakresie, aby ludzie i firmy'",
branze, sektory, grupy spoteczne, poszczegdlne gospodarki i spoteczenstwa czerpaty
korzysci. Catkowita wolnos¢ dostepu do danych powinna jednak dotyczy¢ danych
publicznych czy danych pochodzacych ze srodowiska naturalnego cztowieka. Udostepnianie
danych firm, szczegdlnie sektora MSP (matych i $rednich przedsiebiorstw), czy tez tych
dotyczgcych zdrowia obywateli — ze wzgledu na swojg specyfike — powinno by¢ ograniczone,
zgodnie z podejsciem wypracowanym dla danego sektora'’?. Tworzgc bowiem technologie

i je wykorzystujgc, mozemy w istotnym stopniu zmienia¢ $wiat, aktywnie sie do niego
adaptowac lub nawet go kreowac™.

9D, van Hesteren, L. van Knippenberg (2021), Open Data Maturity Report, Luxembourg: Publications
Office of the European Union, s. 94.

" A. Castrounis, (2019), Al for people and business, O'Reilly Media, Inc., USA, s. 11.

2 M. Borowik, L. Ma$niak, R. Kroplewski, H. Romaniec (2017), Przemyst + Gospodarka oparta
o dane, Ministerstwo Cyfryzacji [dostep: 28.10.2022].

3 E. Brynjolfsson, A. McAffe (2016), The second machine age, John Wiley & Sons, New York-London,
s. 362.
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Modele bazowe dlaczego to za mato?

Modele lezace u podstaw innowacji z zakresu GenAl to tzw. modele bazowe (z ang.
foundation models). Sg to modele ogdlnego zastosowania, ktdre nastepnie mozna dostroic¢
(z ang. fine-tuning) do wymagan lokalnych (np. do danego jezyka — przewazajgca wigkszos¢
tych modeli powstaje dla jezyka angielskiego) lub do konkretnych zadan (np. konwersacja,
analiza wydzwieku, rozpoznawanie nazw wiasnych itp.). Dostrajanie rowniez generuje
koszty, wymaga kolejnych zestawéw danych, odpowiednio oznaczonych i przygotowanych
pod katem wybranych zastosowan, a za dostep do modeli bazowych najczesciej trzeba

ptacic.

To jednak nie wszystko. Pamietajmy, ze kazda spotecznos¢, ktéra postuguje sie jednym
jezykiem i zamieszkuje okres$lony teren, ma wspding historie, ma tez jedyne w swoim rodzaju
i sobie wiasciwe dziedzictwo kulturowe. Znajduje ono odzwierciedlenie w jezyku (danych
tekstowych), obrazach (danych graficznych), dzwiekach (danych audio i audiowizualnych).
Jesli zatem uzyjemy modelu utworzonego przez specjalistéw z obcego kregu kulturowego

i wytrenowanego na danych pochodzacych gtéwnie z tego kregu, wraz z nim (nieswiadomie)

mozemy przejgé¢ obcy nam dotad sposdb myslenia o Swiecie'.

Na koniec kilka przyktadow. Jesli poprosimy Stable Diffusion’ o wygenerowanie zdjecia
curry — potrawy indyjskiej (znanej na catym Swiecie, popularnej tez w USA, a zatem
przypuszczalnie wystepujgcej w wielu zbiorach danych wizualnych) — mozemy otrzymaé

obraz, w ktérym wielu z nas rozpozna cos bliskiego swojemu doswiadczeniu.

4 O pozyczaniu innych $wiatéw czyli po co nam polski LLM , Ministerstwo Cyfryzacji [dostep:
03.12.2023].

'S To otwarty model do generowania obrazéw, ktérego kod jest publicznie dostepny, mozna go
znalez¢ na stronie github Stability-Al/Generative models



https://www.gov.pl/attachment/4635b30d-ae6e-402c-a65b-67020ed822a4
https://github.com/Stability-AI/generative-models

llustracja 1. Wygenerowany obraz przedstawiajgcy potrawe indyjska.

Zrédto: obraz wygenerowany przez model Stable Diffusion

Jesli jednak to samo narzedzie poprosimy o wygenerowanie przyktadowego zurku, rezultat
moze nas zaskoczy¢. W tym przypadku zapytanie sktadato sie z jednego stowa: ,zurek”.
Préba sprecyzowania polecenia, np. ,tradycyjny polski zurek” oraz ,tradycyjny polski zurek
w glinianej misce, podany na rustykalnym drewnianym stole” réwniez nie przyniosta
zadowalajgcych rezultatéw (wygenerowane obrazy przedstawiaty odpowiednio zestaw
owocow i pieczony drob w brytfannie).

hitps://stablediff

llustracja 2. Wygenerowany obraz przedstawiajgcy polski zurek

Zrédto: obraz wygenerowany przez model Stable Diffusion




Komercyjny model DALL-E 3 (firmy OpenAl) z podobnym zadaniem poradzit juz sobie troche

lepiej, ale nadal otrzymane zdjecie jest niejednoznaczne. Oto, co mozna uzyskagé, wpisujac

»2zurek” w polu zapytan.

llustracja 3. Wygenerowany obraz przedstawiajgcy polski zurek
Zrédto: obraz wygenerowany przez model DALL-E 3

Podobnie rzecz ma sie z literaturg: oto, co przeczytamy, kiedy poprosimy ChatGPT

0 opowiedzenie legendy o Ztotej Kaczce:

@ You

opowiedz legende o ztotej kaczce

ChatGPT
Istnieje kilka réznych wersji legendy o Ztotej Kaczce, ale jedna z najbardziej znanych
pochodzi z basni Hansa Christiana Andersena i nosi tytut "Ztota Kaczka". Oto krétkie

streszczenie tej basni:

W pewnym krolestwie zyt biedny chiepiec imieniem Hans, ktéry pracowat u
zamoznego rolnika. Jednego dnia rolnik powierzyt mu zadanie strzezenia stada
kaczek, a wérdd nich byta jedna, zwyczajna kaczka, ktdra wydawala sie inna niz reszta.

Gdy chtopiec zblizyt sie do kaczki, ta nagle zamienita si¢ w pigkng Ztotg Kaczke.

Ziota Kaczka byta zakleta, a jedynym sposobem na jej uwolnienie byto znalezienie
ksigzniczki, ktéra byta gotowa poslubi¢ Hansa. Chiopiec wyruszyt w podréz, a na
swojej drodze spotkat rézne postacie, w tym starg kobietg, ktéra udzielita mu pomocy.
Gdy Hans dotart do zamku, ksiezniczka zgodzita sie poslubi¢ biednego chiopca.

W efekcie tego aktu mitodci i dobra, Ztota Kaczka stracita swoje ztote pidra, a zamiast
nich pojawito sie piekne piéropusze. Ksiezniczka i Hans zyli diugo i szczesliwie, a Ztota
Kaczka byta dowodem na to, ze dobro, pokora i mito&¢ moga przetamac klatwy i

przyniesc szczesdcie.
llustracja 4. Prosba wygenerowania legendy o ztotej kaczce w ChatGPT
Zrédto: chat.openai.com (GPT-3.5 Turbo)




Warszawska legenda o Ziotej Kaczce jest opisana np. na stronie Go to Warsaw [dostep
19.11.2024]. By¢ moze bajka Brzydkie kaczgtko Hansa Christiana Andersena jest lepiej

reprezentowana w danych treningowych, stad to nazwisko sie pojawito w odpowiedzi.

Nawet reguty ortograficzne mogg w GenAl sie zmienié. Pamietajmy, ze w jezyku polskim,
w tytule ksigzki, zapisujemy wielkg literg tylko pierwsze stowo (o ile pozostate nie sg

nazwami wiasnymi), natomiast w angielskim w kazdym stowie tytutu stosuje sie wielkie litery:

@ You

przettumacz tytut ksigzki: So Long, and Thanks for All the Fish

ChatGPT
"Tak Dtugo 1 Dziekl za Wszystkie Ryby"

llustracja 5. Prosba o przettumaczenie tytutu ksigzki w ChatGPT
Zrédto: chat.openai.com (GPT-3.5 Turbo)

Poprawne ttumaczenie (i poprawny zapis) tytutu to: Czesc, i dzieki za ryby (autor: Douglas
Adams).



https://go2warsaw.pl/legenda-o-zlotej-kaczce/

Zapotrzebowanie polskiego biznesu

na jezykowe zasoby i zbiory danych

Wybér tego tematu jako pierwszego do raportu czgstkowego (ij. przegladu polskich zasobow
tekstowych, w ramach prac nad projektem ,Polskie zbiory danych typu open data: Lista
dostepnych zbioréw danych z polskiego rynku do budowania modeli”) nie jest przypadkowy.
Dane te odgrywajg kluczowa role w budowaniu i dostrajaniu modeli wykorzystywanych

w dziedzinie przetwarzania jezyka naturalnego (NLP). w kontekscie biznesowym
efektywno$c¢, dostepnosc¢ oraz koszty zwigzane z przetwarzaniem jezyka naturalnego majg
istotne znaczenie, bo wigkszos¢ komunikacji biznesowej — zaréwno z klientami,

pracownikami, jak i partherami — opiera sie na tekscie.

Wartos¢ globalnego rynku przetwarzania jezyka naturalnego
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Wykres 1. Wartos¢ globalnego rynku przetwarzania jezyka naturalnego
Zrédto: Natural Language Processing Market Size, Share, and Trends 2024 to 2034, Precedence
Research [dostep: 03.12.2023]

Znaczenie technologii przetwarzania jezyka naturalnego (NLP) w perspektywie rynkowej

zostato wyraznie podkreslone w badaniach przeprowadzonych przez Precedence Research.

To firma wyspecjalizowana w analizach rynkowych i ustugach doradczych. Wedtug ich

ostatniej analizy globalny rynek NLP osiggnat warto$¢ 16,08 miliarda USD w 2022 roku
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i, wedtug prognoz, ma wzrosng¢ do okoto 413,11 miliarda USD do 2032 roku. Oznacza to
ztozong roczng stope wzrostu (CAGR) na poziomie 38,4% w okresie od 2023 do 2032 roku.
Te dane obrazujg dynamicznie rosngce zapotrzebowanie na rozwigzania i ustugi NLP

w sektorze biznesowym. Ponizszy wykres ,Udziat branz w globalnym rynku NLP”
przedstawia proporcje, w jakich poszczegélne sektory gospodarcze przyczyniajg sie

do ogdlnej wartosci rynku NLP.

Udziat branz w globalnym rynku NLP

Bankowos$é¢, Ustugi finansowe
i Ubezpieczenia

IT i Telekomunikacja

Sektor opieki zdrowotne;j

Handel detaliczny
i E-commerce

Rzad i Obrona
Media i Rozrywka

Przemyst produkcyjny

Inne

Wykres 2. Udziat branz w globalnym rynku NLP
Zrédto: Global Natural Language Processing Market Size, KBV Research [dostep: 03.12.2023]

Wyraznie widac, ze najwiekszy udziat majg branze, w ktorych kluczowe jest zarzgdzanie
komunikacjg z szeroko rozproszonymi klientami i w ktérych ustugi czesto Swiadczone sg
cyfrowo. Sg to sektor BFSI oraz IT i telekomunikacja. Sektor opieki zdrowotnej rowniez
wykazuje znaczgcy udziat, co odzwierciedla zwiekszone zastosowanie NLP w obszarach
zarzgdzania informacjami o pacjentach oraz w diagnostyce. Mniejsze, lecz nadal wazne
segmenty rynku, takie jak handel detaliczny i e-commerce, rzad i obrona, media i rozrywka
oraz przemyst produkcyjny, potwierdzajg wszechstronnosé NLP. Pozostate sektory tgcznie
stanowig istotny segment, ktory odzwierciedla zastosowanie NLP w szerokiej gamie dziedzin

0 mniejszym udziale rynkowym.
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Komentarz eksperta

Dr inz. Jerzy Biernacki

Chief Al Officer, Miquido

Organizator Al Waves

Przetwarzanie jezyka naturalnego w sektorze BFSI

Specyfika sektora BFSI wymaga przetwarzania duzej ilosci dokumentow tekstowych. Wiele zadan,
zaréwno w ramach wewnetrznych procesow, jak i w interakcjach z klientami, wymaga efektywnego
przetwarzania jezyka naturalnego. w zwigzku z tym, aby zautomatyzowac te procesy lub tworzy¢
rozwigzania skierowane do obstugi klienta, niezbedne sg modele jezykowe, ktore nie tylko bardzo
dobrze radzg sobie z jezykiem polskim, ale takze czesto ze specyfikg branzy. Tekstowe zbiory danych
w jezyku polskim sg w tym kontekscie kluczowe dla tworzenia solidnych rozwigzan opartych o modele
jezykowe. bez odpowiedniej ilosci i jakosci danych tekstowych nie jest mozliwy efektywny fine-tuning
modeli jezykowych (istotna cze$¢ cyklu rozwoju tych modeli) oraz budowanie rozwigzan opartych

o architekture RAG (z ang. Retrieval Augmented Generation).

W obszarze wsparcia i obstugi klienta, wykorzystanie modeli jezykowych pozwala na tworzenie
zaawansowanych chatbotéw, ktére udzielajg informacji o produktach i ustugach w naturalny sposéb.
Mogg one przyktadowo zostaé wykorzystane do streszczania lub ttumaczenie klientom wnioskow,
regulaminéw czy uméw. Takie wsparcie jest nieocenione dla klientéw, ktérzy nie sg obeznani

z branzowa terminologig lub chcg szybko uzyska¢ konkretng informacje, bez koniecznosci
przegladania kilkudziesigcio- stronicowego dokumentu. Ponadto tego typu rozwigzania umozliwiajg
wsparcie dla obcokrajowcow, w tym imigrantow, ktérzy chcg korzystac z ustug finansowych

i ubezpieczeniowych dostepnych w Polsce.

W zakresie automatyzacji procesow wewnetrznych, modele jezykowe przyczyniajg sie

do efektywniejszego przetwarzania wnioskéw oraz dokumentéw, co przektada sie na szybsze

i doktadniejsze podejmowanie decyzji oraz lepszg organizacje pracy. Skrécenie czasu procesowania
dokumentow przektada sie rowniez realnie na satysfakcje klientow.

Modele jezykowe moga zosta¢ wykorzystane réwniez do budowania rozwigzan, ktére zwiekszajg
bezpieczenstwo. Przyktadami takich rozwigzan sg systemy wykrywajgce ataki socjotechniczne,
oszustwa czy proby wytudzen w Internecie. Przeciwdziatanie tego typu zagrozeniom zwieksza takze

zaufanie klientow do instytucji finansowych.




Komentarz eksperta

Krystian Bien

Ekspert Al, loMT, XR dla sektor ochrony zdrowia

Fundacja Platforma Przemystu PrzysztoSci

Przetwarzanie jezyka naturalnego w sektorze Healthcare/MedTech

Przetwarzanie jezyka naturalnego (NLP) odgrywa kluczowg role w sektorze opieki zdrowotnej

i MedTech i pomaga w zarzadzaniu i interpretacji ogromnych ilosci danych medycznych. Dzieki NLP
mozliwe jest efektywne analizowanie notatek lekarskich, wynikéw badan i historii chordb, co przektada
sie na lepsze zrozumienie potrzeb pacjentéw i szybsze podejmowanie decyzji klinicznych. NLP
znaczgco przyspiesza proces tworzenia i zarzgdzania dokumentacjg medyczng, co jest kluczowe

dla efektywnosci pracy personelu medycznego. Dzieki temu technologia ta nie tylko usprawnia prace
placéwek medycznych, ale réwniez przyczynia sie do lepszego zarzgdzania czasem i zasobami.
Ponadto wykorzystanie NLP w tworzeniu interaktywnych chatbotéw medycznych utatwia pacjentom
dostep do informacji o objawach, leczeniu, czy poradach zdrowotnych. Jest to szczegdlnie wazne

w zarzgdzaniu chorobami przewleklymi oraz w sytuacjach, gdy pacjent potrzebuje szybkiej i rzetelnej
porady. NLP pomaga réwniez w analizie i monitorowaniu opinii pacjentéw, co jest nieocenione

dla poprawy jakosci ustug i zrozumienia ich potrzeb. Poprzez analize informaciji zwrotnej, placowki
medyczne mogg dostosowywac swoje ustugi do oczekiwan i wymagan pacjentéw. Dodatkowo modele
jezykowe mogg by¢ wykorzystane do wykrywania potencjalnych oszustw i naduzy¢é w dokumentac;ji
medycznej, co ma istotne znaczenie dla ochrony zasobdw systemu opieki zdrowotnej. w ten sposoéb
NLP przyczynia sie do zwiekszenia bezpieczehstwa i efektywno$ci w sektorze zdrowia. Kolejnym
waznym aspektem jest ttumaczenie i dostepnos¢ jezykowa. NLP umozliwia ttumaczenie informaciji
medycznych na rézne jezyki, co jest niezbedne w miedzynarodowym srodowisku medycznym oraz

w obszarach o wielokulturowej populaciji.

Podsumowujgc, przetwarzanie jezyka naturalnego w sektorze opieki zdrowotnej i MedTech przyczynia

sie nie tylko do usprawnienia procesow i obnizenia kosztéw, ale réwniez do znaczacej poprawy

jakosci opieki nad pacjentami.




Okreslenie najczestszych zadan NLP w biznesie zalezy od specyfiki branzy. na przyktad,

w mediach dominujg generatory tekstu, automatyczna korekta i stylizacja tekstu, podczas
gdy sektory zorientowane na klienta takie jak bankowos¢, czesto stosujg narzedzia

do analizy komunikaciji i sentymentu. Oto zarys najbardziej powszechnych zastosowan NLP

w biznesie:

1. Analiza sentymentu — szczegdlnie przydatna do oceny informacji zwrotnej od klientow.
2. Klasyfikacja tekstu — wykorzystywana do filtrowania e-maili i innych form komunikacji.
3. Rozpoznawanie mowy — podstawa dziatania asystentéw gtosowych.

4. Tiumaczenie maszynowe — narzedzia ttumaczgce tekst dla tamania barier jezykowych.
5. Rozpoznawanie i ekstrakcja informacji — kluczowe w rekrutacji i analizach rynkowych.
6. Generowanie tekstu — automatyzacja tworzenia raportow i content marketingu.

7. Autokorekta i autouzupetnianie — utatwienie w wyszukiwaniu informaciji.

8. Chatboty — usprawnienie obstugi klienta.

9. Knowledgeboty — zarzgdzanie wiedzg firmowa.

10. Monitorowanie mediow spotecznosciowych — analiza trendow i reakcji rynkowych.

11. Streszczenia jezykowe — efektywne podsumowywanie spotkan i dokumentow.

12. Wsparcie rozwoju produktow i ustug np. identyfikacja luk funkcjonalnych w produktach
na podstawie analizy opinii klientéw, generowanie pomystéw na nowe funkcjonalnosci
oparte na rzeczywistych potrzebach i preferencjach klientéw poprzez analize komunikaciji

z klientem.

Wszystkie wspomniane techniki NLP wymagajg zestawow danych tekstowych, czesto
oznaczonych recznie przez cztowieka. Przyktadowo, tresci e-maili sg klasyfikowane

do odpowiednich kategorii, a opinie klientdw o ustugach i produktach sg etykietowane jako
pozytywne, negatywne lub neutralne. Istotna jest domena danego sektora: np. w kategorii
wiertarek recznych stwierdzenie ,produkt jest bardzo ciezki” moze by¢ negatywne, podczas
gdy w kategorii mtotéw kowalskich moze by¢ pozytywne. Kluczowe jest tez dopasowanie
jezykowe danych: dla analizy opinii w jezyku polskim potrzebny jest zestaw danych wtagnie

w tym jezyku.




W 2017 roku opublikowany zostat pionierski artykut ,Attention Is All You Need"'®, ktory
pokazat swiatu architekture uczenia gtebokiego zwang transformer, przeznaczong dla modeli
przetwarzajgcych dane sekwencyjne, takie jak zdania czy akapity. Ta innowacja
zrewolucjonizowata branze NLP, nadajgc narzedziom zdolnosci do zaawansowane;j
interpretacji tekstu, np. rozpoznawania ironii i sarkazmu oraz wydobywanie informacji

z materiatdéw o niskiej jakosci, takich jak skany dokumentéw czy transkrypcje audio.

w efekcie wzrosto zapotrzebowanie na nowe rodzaje danych — duze, tematycznie
zroznicowane zbiory tekstowe wysokiej jakosci (do trenowania miedzy innymi duzych modeli

jezykowych) oraz zestawy instrukcji (do dostrajania modeli bazowych).

Duze modele jezykowe sg zwykle trenowane na rozbudowanych, wielojezycznych zbiorach
danych, co sprawia, ze wiekszos¢ z nich jest language-agnostic. Oznacza to, ze mogg one
przetwarzac teksty w roznych jezykach, w tym angielskim, niemieckim, wtoskim i polskim.
Jednoczesnie nie sg specjalnie dostosowane do konkretnego z nich. Taka uniwersalnosc
pozwala na szerokie zastosowanie technologii w r6znorodnych kontekstach jezykowych.
Jednak w specyficznych dziedzinach taka generalizacja moze prowadzi¢ do niescistosci czy
zapozyczenh jezykowych. na przyktad, model korygujgcy polski tekst branzowy moze
nieodpowiednio uzywac¢ angielskich terminéw lub btednie formatowaé srodtytuty. w zwigzku
z tym, przy narzedziach typu Al writing assistant, istotne jest dostosowanie modelu

do konkretnych potrzeb jezykowych danej branzy, co podkresla rynkowg potrzebe
posiadania specjalistycznych zestawdw danych dla kazdej branzy, najczesciej w formie

instrukcji (na przyktad tekst przed korektg i po korekcie i stylizacji domenowej).

Rozwoj duzych modeli jezykowych (LLM) i generatywnej sztucznej inteligencji (GenAl)
sprawit, ze biznes z entuzjazmem przyjat systemy typu question answering. Sg one idealne
do tworzenia chatbotow i knowledgebotow, ktére mogg odpowiadac na pytania klientow
dotyczgce produktow i wspierac ich w procesie wyboru, a takze pomagaé pracownikom

w zrozumieniu wewnetrznych procedur czy regulacji. Najczesciej wykorzystywang
architekturg w takich zastosowaniach jest model RAG (z ang. Retrieval Augmented
Generation), opracowany przez laboratorium Meta Al'". RAG tgczy model jezykowy,

uzywany do generowania odpowiedzi, z dostepem do pamieci zawierajgcej bazy danych lub

6 A. Vaswani, N. Shazeer, N. Parmar, J. Uszkoreit, L. Jones, A. N. Gomez, L. Kaiser, |. Polosukhin
(2017), Attention Is All You Need [dostep: 08-01-2024]

7'P. Lewis, E. Perez, A. Piktus, F. Petroni, V. Karpukhin, N. Goyal, H. Kuttler, M. Lewis, W. Yih, T.
Rocktéschel, S. Riedel, D. Kiela (2021), Retrieval-Augmented Generation for Knowledge-Intensive
NLP Tasks
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indeksy dokumentow, aby uzyska¢ dodatkowe informacje. System, po otrzymaniu zapytania,
najpierw uzywa komponentu pobierania danych do znalezienia najwazniejszych tresci,

a nastepnie wykorzystuje je do stworzenia doktadniejszej odpowiedzi. Kluczowg cechg RAG
jest pamie¢, ktéra moze zawiera¢ zaréwno wewnetrzne dokumenty firmy, jak i zewnetrzne
zrédta, np. aktualne akty prawne czy istotne publikacje medyczne. To otwiera nowe
mozliwosci biznesowe, zwtaszcza w kontekscie wykorzystania otwartych zasobéw
tekstowych. Pozwala na tworzenie odpowiedzi z pewnych zrédet, dzieki czemu wyniki sg
bardziej precyzyjne, kontekstualnie zgodne oraz przede wszystkich obarczone znacznie

nizszym ryzykiem podania nieprawdziwych informacji (halucynaciji).
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Definicje i zakres: Polskie zbiory

danych i otwarte dane tekstowe

Przed rozpoczeciem analizy polskich zasobow tekstowych w otwartym dostepie warto

zdefiniowa¢ kluczowe terminy zwigzane z tym tematem. Zrozumienie poje¢ takich jak otwarty

dostep, otwarte dane, zestawy danych, oraz kryteriow, ktére decydujg o tym, czy zestaw

danych jest uznawany za polski, jest niezbedne dla petnego zrozumienia kontekstu i zakresu

naszej publikacji.

Definicje

Otwarte dane zgodnie z definicjg zawartg na stronie WWW ,Open Definition” ,

administrowang przez Open Knowledge Foundation (OKF), to: ,Dane i tresci, ktérych mozna

swobodnie uzywac¢, modyfikowac i udostepnia¢ kazdemu w dowolnym celu”'®. Rozwijajgc tg

definicie, wg OKF kluczowymi aspektami otwartosci sa:

1.

Dostepnos¢ i dostep — dane muszg by¢ dostepne w catosci. Koszt dostepu do nich nie
moze by¢ wyzszy niz rozsgdne koszty ich reprodukcii, najlepiej jesli mozliwe jest ich
pobranie przez Internet. Dane muszg by¢ rowniez dostepne w wygodnej i tatwej

do modyfikacji formie.

Ponowne uzycie i redystrybucja — dane muszg by¢ dostarczane na warunkach, ktére
umozliwiajg ich ponowne uzycie i redystrybucje, w tym mieszanie z innymi zestawami

danych. Dane muszg by¢ czytelne dla maszyn.

Powszechny udziat — kazdy musi mie¢ mozliwos¢ uzycia, ponownego wykorzystania

i redystrybucji danych — nie powinno by¢ dyskryminacji w zakresie dziedziny dziatalnosci
lub w zakresie osob czy grup. Przyktadowo ograniczenia typu ,non-commercial”, ktore
uniemozliwiatyby komercyjne wykorzystanie, lub ograniczenia uzywania danych tylko

w okreslonych celach (np. wytgcznie w edukacji), nie sg dozwolone ™.

'8 The Open Definition (portal Open knowledge) [dostep: 03.12.2023]

% Open Knowledge Library [dostep: 03.12.2023]
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Definicja otwartych danych stworzona przez OKF nie skupia sie na zrédle pochodzenia
danych, w szczegdlnosci nie dzieli ich na dane pochodzgce z sektora publicznego i sektora

prywatnego (biznesu).

W kontekscie sektora publicznego definicje otwartych danych znajdziemy w ustawie

z 11 sierpnia 2021 r. o otwartych danych i ponownym wykorzystywaniu informacji sektora

publicznego (Dz. U. 2021 poz. 1641) ?°, gdzie dane otwarte sg zdefiniowane jako ,informacje

sektora publicznego udostepniane lub przekazywane w postaci elektronicznej,
bezwarunkowo lub z uwzglednieniem warunkdéw, o ktérych mowa w rozdziale 3, kompletne,
aktualne, w wersji zrédtowej, w otwartym i niezastrzezonym formacie przeznaczonym

do odczytu maszynowego, ktére sg przeznaczone do bezptatnego ponownego
wykorzystywania na tych samych zasadach dla kazdego uzytkownika, bez koniecznosci

potwierdzania tozsamosci przez uzytkownika”.

Informacje sektora publicznego sg zdefiniowane w ustawie (Dz. U. poz. 1641) jako ,kazda
tres¢ lub jej czes¢, niezaleznie od sposobu utrwalenia, w szczegolnosci w postaci
papierowej, elektronicznej, dzwiekowej, wizualnej lub audiowizualnej, bedgca w posiadaniu
podmiotu zobowigzanego”. Podmioty zobowigzane wedtug ustawy (Dz. U. poz. 1641)
obejmujg szeroki zakres instytucji i organizacji. Nalezg do nich nie tylko jednostki sektora
finansoéw publicznych (m.in organy administracji rzgdowej i samorzgdowej, jednostki
budzetowe, samorzgdowe zaktady budzetowe, oraz inne jednostki, ktére sg finansowane

z budzetu panstwa lub samorzadu terytorialnego), ale rowniez miedzy innymi podmioty, ktére
Swiadczg okreslone ustugi publiczne, w tym w sektorze transportu lotniczego, drogowego czy
morskiego. Ustawa (Dz. U. poz. 1641) wytgcza jednak niektore instytucije, takie jak jednostki

publicznej radiofonii i telewizji czy Polskg Agencje Prasowa.

Polskie zestawy danych w otwartym dostepie to zbiory danych charakteryzujgce sie
polskim kontekstem, czyli zawierajgce informacje zwigzane z jezykiem polskim, polskim
spoteczenstwem, kulturg lub innymi aspektami zycia w Polsce. do przyktadow nalezg dane
tekstowe w jezyku polskim, badania dotyczgce polskiej populacji, obrazy zwigzane z polskim
dziedzictwem kulturowym, czy inne materiaty powigzane z Polskg. Te zbiory moga réwniez
zawiera¢ dane w réznych jezykach, ale muszg oferowac¢ mozliwos¢ tatwego filtrowania lub

wyodrebnienia tresci specyficznie o kontekscie polskim, zdefiniowanym powyzej.

20 [dostep 03.12.2023]
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Zbiory te sg dostepne w ramach otwartego dostepu, zgodnego z definicjg otwartych danych.

Zestawy danych mogg pochodzi¢ zaréwno z sektora publicznego, jak i prywatnego.

Polskie otwarte dane tekstowe stanowig specyficzng podkategorie w ramach polskich
zestawow danych w otwartym dostepie, zawierajgcg dane w formie tekstowej. Podkategoria
ta dotyczy szerokiego zakresu materiatéw — od literatury po transkrypcje rozmow, artykuty
prasowe, dokumenty historyczne i wiecej. Kluczowg cechg tych zbioréw jest ich otwartosé,
CO 0znacza, ze mogg by¢ swobodnie uzywane w dowolnym celu, w tym do rozwoju i treningu

modeli jezykowych (rowniez duzych).

Zakres

Zakres tego raportu zostat zawezony specyficznie do polskich otwartych danych jezykowych

tekstowych.
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Klasyfikacja polskich zasobow i zestawow danych

Klasyfikacja wg funkcji

1. Zbior czystych tekstow do uczenia nienadzorowanego i duzych modeli jezykowych
(LLM) — zbiory te sg kluczowe w procesie tworzenia duzych modeli jezykowych, takich
jak GPT czy BERT. Sktadajg sie z obszernych ilosci nieprzetworzonych tekstow
i umozliwiajg modelom uczenie sie rozumienia jezyka, jego struktur i kontekstow
bez potrzeby stosowania etykiet. Jako przyktad takiego zestawu danych mozna wymienic

The Pile"*".

2. Dane tekstowe z adnotacjami — zbiory te sktadajg sie z tekstow, ktére zostaty
uzupetnione o specyficzne informacje, takie jak etykiety kategorii, identyfikacja
nazwanych encji (NER) czy sentymenty. Sg one podstawg do uczenia nadzorowanego
w aplikacjach, takich jak rozpoznawanie nazwanych encji (NER), klasyfikacja tekstu (na
przyktad okreslanie sentymentu jako pozytywny lub negatywny) oraz rozpoznawanie
intencji uzytkownika. Przyktadem takiego zbioru danych moze by¢ zestaw opinii z IMDB

zawierajgcy oceny sentymentu, dostepny na stronie Large Movie Review Dataset.

3. Zestawy instrukcji — zbiory te zawierajg instrukcje lub pytania wraz z odpowiedziami lub
przewidzianymi dziataniami. Wykorzystuje sie je do trenowania modeli pod katem zadan
polegajacych na rozumieniu instrukcji i realizowaniu dziatan w oparciu o tres¢ tekstowa.
Stosuje sie je w réznych kontekstach, takich jak dostrajanie duzych modeli jezykowych
(LLM), tworzenie chatbotéw, rozwijanie asystentéw gtosowych czy systemow
odpowiadajgcych na pytania. Przykladem takiego zbioru danych jest ,Alpaca Data”
dostepny na platformie Hugging Face.

4. Dane dialogowe i konwersacyjne — zbiory te obejmujg transkrypcje rozmow i dialogow.
Sa wykorzystywane do trenowania modeli w celu zrozumienia kontekstu rozmowy,
generowania odpowiedzi i prowadzenia naturalnych konwersacji. Stosowane sg przede
wszystkim w systemach dialogowych, chatbotach i asystentach gtosowych, gdzie

umozliwiajg ptynne i intuicyjne interakcje z uzytkownikami.

5. Dane multimodalne — zbiory te tgczg tekst z innymi rodzajami danych, jak obrazy,
dzwiek czy wideo, i sg wykorzystywane do trenowania modeli, ktére rozumiejg zaleznosci

miedzy roznymi typami informacji. Takie modele znajdujg zastosowanie

21 [dostep 19.11.2024]
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W rozpoznawaniu obrazéw opisanych stowami, generowaniu tekstowych opiséw
do obrazéw czy automatycznym tworzeniu napiséw do filméw. Dane multimodalne
pozwalajg na bardziej ztozone i zaawansowane zadania przetwarzania informacji oraz

integrujg rézne zrédta danych w jednym modelu.

Klasyfikacja wg zrodet

Dostepne dane mozna réwniez klasyfikowaé wedtug zrodet. Ten podziat wydaje sie
wartosciowy, poniewaz informacja o tym, skad tekst pochodzi, daje wstepne wyobrazenie

o typie i jakosci tych danych. Postugujac sie kategoriami z projektu CLARIN?2, mozemy

wyrézni¢ nastepujgce typy zrédet:

1. Prasa (i ksiazki) — te zbiory zawierajg zazwyczaj dtugie teksty o dobrej jakosci
jezykowej, sg tez zrodtem wiedzy o zmianach w systemie jezykowym, poniewaz

zawierajg dane z roznych epok. Przyktadem takiego zbioru jest projekt Gutenberg .

2. Korpusy dyskursu parlamentarnego — to zbiory jezyka méwionego: zapis wypowiedzi
w sytuacji oficjalnej, w konwersacji ograniczonej pewnymi regutami. Mogg one by¢

podstawg do analizy dyskursu, zrodlem wiedzy historycznej, a takze socjolingwistycznej.

3. Korpusy komunikacji internetowej — w poréwnaniu z dwoma poprzednimi zbiorami ten
zawiera dane stosunkowo nowe, tj. gtdwnie z ostatnich 20 lat. Nalezg do niego fora
internetowe, blogi, czaty, ale takze Wikipedia. To zbior zréznicowany pod wzgledem
jakosci oraz formy i stylu komunikacji. Te dane sg Zzrodtem wiedzy o wspétczesnym

jezyku i jego réoznych odmianach, zawierajg jednak duzo szumu.

4. Korpusy réwnolegte — gromadzg dane wielojezyczne (np. Eur-LEX), znajduja

zastosowanie w modelach ttumaczeniowych.

5. Mieszane - ta kategoria nie byta uwzgledniona w cytowanym artykule, ale widzimy
potrzebe jej dodania, poniewaz w naszym katalogu pojawiajg sie zbiory, ktore tgczg

w sobie dane z réznych wymienionych wyzej zrédet (multizbiory, np. SpeakLeash).

22 D. Figer, J. Lenardi¢, T. Erjavec (2018), CLARIN’s Key Resource Families [dostep: 03.12.2023]
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Klasyfikacja wedtug wspolnych europejskich przestrzeni danych

Wspdlne europejskie przestrzenie danych (z ang. Common European Data spaces)? to

kluczowa inicjatywa w ramach polityki Komisji Europejskiej na lata 2019-2024, priorytetowo
traktujacej ,Europe dostosowang do ery cyfrowej”. Strategia europejska dotyczgca danych,
opublikowana w 2020 roku, ma na celu stworzenie wspodlnych europejskich przestrzeni

danych w strategicznych sektorach spoteczenstwa i dziedzinach o interesie publicznym.

Przestrzenie te majg by¢ suwerennymi, godnymi zaufania i interoperacyjnymi srodowiskami,
w ktorych dane mogg swobodnie przeptywaé wewnagtrz sektoréw i miedzy nimi,

z zachowaniem zasad i wartosci europejskich. UE finansuje kilka inicjatyw zwigzanych

z przestrzeniami danych, takich jak Data Spaces Support Centre i Smart Open-source

Middleware (SIMPL) w ramach programu Digital Europe i Horizon Europe 1.
Czternascie poczgtkowych wspdlnych europejskich przestrzeni danych to:

1. Produkcja. Przemystowa przestrzeh danych, ktéra ma wspiera¢ konkurencyjnos¢

i wydajnos¢ przemystu UE.

2. Zielony tad. Przestrzen danych Zielonego tadu, ktéra umozliwia wykorzystanie
gtdwnego potencjatu danych do wsparcia dziatanh priorytetowych Zielonego tadu w takich
kwestiach, jak zmiana klimatu, gospodarka o obiegu zamknietym, zanieczyszczenie,

réznorodnos¢ biologiczna i wylesianie.

3. Mobilnosé. Przestrzeh danych w zakresie mobilnosci, ktéra ma zapewni¢ Europie

czotowg pozycje w rozwoju inteligentnego systemu transportowego.

4. Zdrowie. Przestrzen danych w zakresie zdrowia, niezbedna dla postepu w zapobieganiu
chorobom, ich wykrywaniu i leczeniu, a takze dla $wiadomych i opartych na dowodach

decyzji, ktére majg na celu ulepszenie systemow opieki zdrowotne;.

5. Finanse. Przestrzen danych finansowych w celu stymulowania innowaciji, przejrzystosci
rynku, zrownowazonych finansow, a takze dostepu europejskich przedsigbiorstw

do finansowania i bardziej zintegrowanego rynku.

2 Komisja Europejska, Shaping Europe’s Digital Future, Common European Data spaces [dostep:
08.01.2024]
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6. Energia. Przestrzen danych dotyczacych energii, zbieranych w celu promowania
wiekszej dostepnosci i miedzysektorowego udostepniania danych w sposob

zorientowany na klienta, bezpieczny i godny zaufania.

7. Rolnictwo. Przestrzen danych dotyczacych rolnictwa, ktéra ma na celu poprawe
wynikéw w zakresie zrownowazonego rozwoju i konkurencyjnosci sektora rolnego

poprzez przetwarzanie i analize danych.

8. Administracje publiczne. Przestrzenie danych dla administracji publicznych, ktérych
celem jest poprawa przejrzystosci i rozliczania wydatkow publicznych oraz jakosci

wydatkow, zwalczania korupcji, zaréwno na poziomie unijnym, jak i krajowym.

9. Umiejetnosci. Przestrzen danych dotyczgcych umiejetnosci, aby lepiej dopasowac

umiejetnosci miedzy systemami ksztatcenia i szkolenia a potrzebami rynku pracy.

10. Dziedzictwo kulturowe. Przestrzen danych dla dziedzictwa kulturowego wspiera
cyfrowg transformacje sektora kulturowego w Europie. Pozwoli instytucjom dziedzictwa
kulturowego w catej Europie na dzielenie sie zdigitalizowanymi treSciami dziedzictwa

kulturowego, z wysokiej jakosci metadanymi.

11. Jezyk. Przestrzen danych jezykowych ma na celu zbudowanie niezawodnego

repozytorium zasobow jezykowych spoteczenstw europejskich.

12. Media. Przestrzen danych medialnych ma umozliwi¢ organizacjom medialnym aktywnym
we wszystkich podsektorach mediow wspotprace przez udostepnianie i uzyskiwanie

dostepu do danych w sposdéb oparty na wzajemnych korzysciach.

13. Badania naukowe i innowacje. Przestrzen danych z obszaru badan naukowych
i innowacji, ktéra potgczy razem dane powstate na potrzeby programéw badawczo-

wdrozeniowych w panstwach UE.

14. Turystyka. Przestrzeh danych turystycznych zapewni firmom turystycznym dostep
do informacji z catej UE. Da mozliwo$¢ dostosowania oferty do oczekiwan turystéw,
propozycji ustug do nowych grup turystycznych, przewidywania duzego naptywu
turystow. Tym samym umozliwi bardziej efektywne planowanie zasobow i tworzenie

nowych mozliwosci biznesowych.




Model dojrzatosci otwartych danych

Ocena Dojrzatosci Otwartych Danych (ODM) jest przeprowadzana co roku w celu zmierzenia
postepow krajéw europejskich w promowaniu i utatwianiu dostepnosci oraz ponownego
wykorzystywania informacji sektora publicznego. Metodyka opiera sie na czterech

wymiarach dojrzato$ci otwartych danych i obejmuje:

1. poziom rozwoju krajowych polityk, ktére promujg otwarte dane,
2. funkcje i dane udostepniane na krajowych portalach danych,
3. jakos¢ metadanych na krajowych portalach danych oraz,

4. inicjatywy, ktére majg na celu monitorowanie ponownego wykorzystania i wptywu

otwartych danych.

Przeglad wynikéw panstw czionkowskich UE, wyniki dla wszystkich uczestniczgcych krajow
oraz linki do pobrania raportu, dokumentu metodologicznego i innych danych mozna pobrac¢
ze specjalnej podstrony?* data.europe.eu. Istotne jest, ze metodyka jest dobrze
udokumentowana i zawiera wymiar dotyczacy jakosci danych.

Z punktu widzenia przegladu polskich zasobdw w otwartym dostepie, kluczowym elementem
tej metodyki wydaje sie ocena dojrzatosci jakosci danych, opisana w niej jako ,Dimension 4:
Open data quality”. Miara jakosci otwartych danych ocenia srodki przyjete przez
administratoréw danych — w celu zapewnienia systematycznego i terminowego gromadzenia
metadanych oraz mechanizmy monitorowania — w celu zapewnienia publikacji zgodnych ze
standardem metadanych DCAT-AP (DCAT Application Profile?) i kilkoma wymogami
dotyczgcymi jakosci wdrazania. Aby ocenic te elementy, wymiar sklada sie z czterech
wskaznikéw: (1) aktualnos¢ i kompletnosé metadanych, (2) monitorowanie i mierzenie, (3)
zgodnos¢ z DCAT-AP oraz (4) wdrazanie i dane powigzane.

Ten raport zawiera ocene jakosci i przydatnosci wybranych zbioréw danych w formie
komentarza do kazdego zbioru, ktéra spetnia po czesci kryterium (1) aktualnos¢

i kompletnos¢é metadanych. w przysztosci, przy kolejnych aktualizacjach raportu, autorzy
beda starali sie zawrzeé szerszg ocene jakosci wyspecyfikowanych zbioréw.

24 Open Data Maturity in Europe | EU Data Portal | data.europa.eu [dostep: 19.12.2023]

25 DCAT-AP for data portals in Europe - EU Vocabularies - Publications Office of the EU, [dostep:
19.12.2023]
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https://data.europa.eu/en/publications/open-data-maturity
https://op.europa.eu/pl/web/eu-vocabularies/dcat-ap

Metodyka opisu i klasyfikacji polskich

tekstowych zasobéw i zestawoéw danych

Autorzy raportu skupili sie na stworzeniu ewidenc;ji polskich zasobdw tekstowych i ich
wstepnej klasyfikacji. Kluczowym aspektem zestawienia jest uwzglednienie licenciji

i autorstwa danych, co ma zasadnicze znaczenie w kontekscie nadchodzacego Al ACT. Ten
akt prawny wymaga od twércow modeli Al udokumentowania zrédet danych oraz
zapewnienia, ze nie naruszajg one praw autorskich. Ewidencja zawiera kilka kluczowych

parametrow, takich jak:

1. Nazwa: identyfikator zestawu danych.

2. URL: link do zrédta danych lub strona WWW zasobu.

3. Autor/Opiekun: osoba lub organizacja odpowiedzialna za zestaw danych.

4. Licencja: typ licencji, pod ktérym dane zostaty udostepnione.

5. Zastosowanie: potencjalne uzycie zestawu danych w aplikacjach czy badaniach.

6. Rozmiar: objetosc zbioru danych w jezyku polskim.

7. Format/Dostep: format danych (API, pliki, PDF, JSON) oraz sposdb dostepu do nich.

8. Mapowania European Data Space?®: DataSets (Health, Industrial & Manufacturing,

Agriculture, Culture, Mobility, Green Deal, Security, Public Administration, Media)

Celem autoréw raportu jest to, aby dotart on do szerokiej gamy odbiorcéw — od
przedsiebiorcow i studentow po instytucje i osrodki naukowe, ktore tworzg i udostepniajg
zasoby tekstowe. Promocja raportu ma na celu nie tylko edukacje, ale réwniez zachecenie

do dalszego poszerzania rejestru o nowe, wartosciowe zestawy danych.

26 Common European Data Spaces: Challendes and Opportunities, Springer Nature Link [dostep
19.11.2024]
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https://link.springer.com/chapter/10.1007/978-3-030-98636-0_16

Komentarz eksperta

Michat Chodorek

Adwokat, Partner, kancelaria KRK Kieszkowska
Rutkowska Kolasinski

Specjalista w zakresie prawa Life Sciences i prawa
nowych technologii w branzach

Zestawy danych a Al ACT / Data ACT

Al Act naktada na producentow systeméw Al istotne wymogi dotyczgce danych treningowych,
testowych i walidacyjnych, w szczegdlnosci w przypadku systeméw Al wysokiego ryzyka (high-risk Al).
Wymogi te dotyczg rowniez modeli wykorzystujgcych przetwarzanie jezyka naturalnego (NLP).

Zarzadzanie zbiorami danych treningowych, testowych i walidacyjnych w trakcie catego cyklu zycia
systemu Al musi by¢ prowadzone zgodnie z odpowiednimi procedurami, ktére gwarantujg nie tylko
odpowiednig jakos¢ i reprezentatywnosé tych danych, ale rowniez rozliczalno$é¢ i dokumentowanie
podjecia poszczegodlnych krokéw, decyzji i zmian w odniesieniu do tych zbioréw danych. Odpowiednie
zarzadzanie zbiorami danych musi obejmowac w szczegdlnos$ci:

1. podejmowanie decyzji projektowych dot. tych zbioréw danych,
2. procesy gromadzenia danych,

3. przygotowywanie danych (pre-processing) — adnotowanie, etykietowanie, czyszczenie,
aktualizacje, czy wzbogacanie,

4. formutowanie zatozen, szczegodlnie w odniesieniu do informacji, ktére dane majg mierzy¢
i reprezentowac,

5. ocene dostepnosci, ilosci i przydatnosci potrzebnych zbioréw danych,

6. ocene mozliwych stronniczosci (bias) wystepujgcych w danych oraz odpowiednie mechanizmy
wykrywania, zapobiegania i ich zabezpieczenie przed atakami hakerskimi.

Wszystkie powyzsze procesy uwzgledniane sg w systemie zarzgdzania jakoscig (QMS) i systemie
zarzadzania ryzykiem (RMS) systemu Al, a wyniki ich realizacji, w tym szczegétowe informacje
dotyczgce wtasciwosci zbiorow danych treningowych, testowych i walidacyjnych, sposobu ich
pozyskania i pre-processingu, sg uwzgledniane w jego dokumentacji techniczne;.

Przygotowane Kompendium polskich zbioréw danych jezykowych powinno w istotnym stopniu utatwi¢
producentom systeméw Al realizacje powyzszych obowigzkéw.




Kompendium polskich zbioréow

danych jezykowych

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie
przestrzenie danych

Komentarz

SpeakLeash

-

/'spix.les/ a.k.a Spichlerz

https://speakleash.streamlit.app/

Fundacja SpeakLeash
Licencja zalezna od zrédta danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
Dostrajanie duzych modeli jezykowych
3. Tworzenie dedykowanych zestawéw danych (np. pytanie-

odpowiedz, instrukcje itp.)
2,5 TB (stan na 04.11.2024)
Pakiet Python, pliki w formacie ZST/JSONL/TXT

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe

Najwiekszy zbior polskich danych tekstowych, wzorowany

na The Pile. Oprocz danych tekstowych zawiera takze metadane
administracyjne (licencja, data stworzenia zbioru, zrodto) oraz
metryki jakosciowe i ilosciowe opisujgce kazdy z dokumentéw

w zbiorze. Catos¢ dopetnia klasyfikacja do jednej z ponad 110

kategorii.
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https://pypi.org/project/speakleash/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Projekt OSCAR

https://oscar-project.org

Inria, ALMANnaCH, Praire Institute, DFKI, OpenGPT-X
Creative Commons CCO

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie dedykowanych zestawéw danych

147,1 GB dla j. polskiego, caty zbiér > 5 TB (stan
na 05.11.2024)

Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe

OSCAR jest korpusem wielojezycznym, zawierajacym w sobie
dane tekstowe w ponad 150 jezykach. Zdecydowanym liderem
jest jezyk angielski (3,4 TB), zaraz za nim plasuje sie jezyk
chinski. Sporo wigkszy udziat od jezyka polskiego majg

na przykfad wtoski (259,4 GB), niemiecki (594,7 GB) i — co
ciekawe — takze wegierski (150,1 GB ).

38



https://oscar-project.org/
https://huggingface.co/

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Komentarz

CulturaX

https://huggingface.co/datasets/uonlp/CulturaX

The University of Oregon NLP Group
m4C, OSCAR

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych (LLM)

2. Tworzenie dedykowanych zestawéw danych
okoto 419 GB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face.

To pokazny, wielojezyczny zbiér danych, ktéry zawiera 6,3
biliona tokenéw w 167 jezykach, dostosowany do rozwoju modeli
LLM. Wysokg jakos¢ danych osiggnieto przy pomocy technik

i narzedzi, takich jak MinHash, deduplikacja, oczyszczanie

danych czy filtrowanie szumédw.
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https://huggingface.co/datasets/uonlp/CulturaX

Logo

% WIKIPEDIA

S o/ Wolna encyklopedia
URL https://dumps.wikimedia.org/plwiki/
Autor/Opiekun Wikimedia
Licencja Creative Commons CC 4.0
Zastosowanie 1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie dedykowanych zestawdw danych (np. QA)
Rozmiar okoto 2 GB (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Za posrednictwem domeny https://dumps.wikimedia.org/

Mapowanie na wspoélne Jezyk
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Polska Wikipedia to prawie 1,6 miliona unikalnych haset, co
stanowi Swietng baze wiedzy oraz doskonate zrédto materiatu
do tworzenia zestawow danych zawierajgcych pary pytan
i odpowiedzi (QA).



https://dumps.wikimedia.org/plwiki/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

PolEmo2.0

CLARIN

Common Language Resources and
Technology Infrastructure

https://huggingface.co/datasets/clarin-pl/polemo2-official

CLARIN-PL
CC BY-NC-SA 4.0

1. Budowa modeli do analizy sentymentu (wydzwieku, emoc;ji)

2. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
27,7 MB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

PolEmo 2.0 to zbiér danych internetowych recenzji
konsumenckich z czterech zakresow tematycznych: medycyny,
hotelarstwa, produktow i szkolnictwa. Jest on adnotowany
recznie na poziomie petnych recenzji i pojedynczych zdan.
Aktualna wersja, czyli 2.0, obejmuje 8 216 recenzji
zawierajgcych 57 466 zdan. Kazdy tekst i zdanie zostaty recznie
opatrzone adnotacjami dotyczgcymi sentymentu w schemacie
2+1, co daje tgcznie 197 046 adnotacji. Okoto 85% recenz;ji
pochodzi z dziedziny medycyny i hotelarstwa. Kazda recenzja
jest opatrzona jedng z czterech etykiet: pozytywng, negatywna,

neutralng lub niejednoznaczna.
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https://huggingface.co/datasets/clarin-pl/polemo2-official

Wroclaw Corpus of Consumer Reviews

Sentiment (WCCRS)

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

CLARIN

Common Language Resources and
Technology Infrastructure

https://clarin-pl.eu/dspace/handle/11321/700

CLARIN-PL

CC BY-NC-SA 4.0

Budowa modeli do analizy sentymentu, emocji
15,2 MB (stan na 05.12.2023)

Za posrednictwem domeny CLARIN-PL , pliki w formacie TXT

Jezyk

Wroctawski Korpus Recenzji Konsumenckich to korpus polskich
recenzji z adnotacjg sentymentu na poziomie catego tekstu oraz
na poziomie zdanh dla nastepujgcych dziedzin: hotelarstwo,
medycyna, produkty i szkolnictwo. Adnotacja sentymentu
dotyczy tylko dla hoteli i medycyny. Zbidr zblizony swojg
zawartoscig do PolEmo 2.0.
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https://clarin-pl.eu/dspace/handle/11321/700
https://clarin-pl.eu/

Narodowy Korpus Jezyka Polskiego (NKJP)

Logo ) D ) GEEEED )

o > " — i o )

JJoJos ) U )

NKJP

URL http://nkjp.pl/index.php?page=9&lang=0
Autor/Opiekun IPI PAN, PWN, IJP PAN, Ut
Licencja Brak danyech
Zastosowanie Trenowanie duzych modeli jezykowych
Rozmiar 2,4 GB (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Za posrednictwem domeny NKJP badz przez Hugging Face

(opublikowane sg tam zbiory danych bazujgce na NKJP)

Mapowanie na wspolne  Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Media,
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Lista zrodet korpusu zawiera nie tylko klasyke literatury polskiej,
ale tez prase codzienng i specjalistyczng, nagrania rozmow,
teksty ulotne i internetowe. Zréznicowanie tematyczne
i gatunkowe tekstéw, dbatos¢ o reprezentacje rozméwcdéw obu
ptci, w roznym wieku i z roznych regionéw sg dla wiarygodnosci
korpusu rownie wazne jak jego wielkos¢. Jest czesto punktem
wyjscia dla subkorpuséw specjalizowanych, takich jak: NKJP-
POS, NKJP-NER czy NKJP1M dostepnych na Hugging Face.



http://nkjp.pl/index.php?page=9&lang=0
https://nkjp.pl/
jakub
Przekreślenie


Kompleksowa Lista Ewaluacji Jezykowych

(KLEJ)

Logo

URL
Autor/Opiekun

Licencja

Zastosowanie
Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie
przestrzenie danych

Komentarz

® KLEJ

https://klejpbenchmark.com/tasks/

Allegro Machine Learning Research Team, AGH

Zalezna od zbioru (GNU GPL v.3, CC BY-NC-SA 4.0, CC BY-SA
3.0)

Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
okoto 50 MB (stan na 05.12.2023)

Za posrednictwem domeny KLEJ Benchmark bgdz przez

Hugging Face

Jezyk

KLEJ, a wtadciwie KLEJ Benchmark, to zestaw zadan
ewaluacyjnych dla modeli jezyka polskiego. Jego zadaniem jest
rozwdéj NLU, stad tez wymaga przemys$lanego doboru zadanh.
Pozwala to na skupienie sie na réznych cechach, dlugosciach

i gatunkach tekstu, co w potgczeniu ze zréznicowang trudnoscig
zadan pozwala na wiarygodng ocene. Caty zestaw sktada sie z 9
zadan polegajgcych miedzy innymi na analizie sentymentu,
klasyfikacji NER, wykrywaniu hejtu w social mediach,

odpowiadaniu na pytania czy parafrazowaniu.
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Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

MAUPQA

PAN

https://hugqgingface.co/datasets/ipipan/maupga

IPI PAN
CCBY-SA 4.0

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych
7,21 GB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

MAUPQA to kolekcja 14 zbioréw danych do wyszukiwania
polskich dokumentow. Wiekszos$¢ z nich jest generowana
maszynowo lub ttumaczona maszynowo z jezyka angielskiego.
w sumie jest to ponad 1 milion pytan, 1 milion pozytywnych i 7
milionéw negatywnych (hard-negative) par pytanie-odpowiedz.
Jest to Swietne zrodto danych zaréwno do trenowania LLM, jak

i ich dostrajania.
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Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

PAN

https://huggingface.co/datasets/ipipan/polga

IPI PAN
CCBY-SA 4.0

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych
3,38 GB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

PolQA to pierwszy polski zbiér danych zawierajgcych pytania
otwarte i odpowiedzi na nie. Sktada sie on z 7 tysiecy pytan, 87
525 recznie oznaczonych fragmentéw z odpowiedzig oraz ponad
7 milionéw fragmentéw, w ktérych potencjalnie znajduje sie
odpowiedz. Zbiér danych moze by¢ wykorzystywany

do trenowania zaréwno wyodrebnienia zdan z diuzszych
fragmentdw tekstu, jak i tworzenia definicji poje¢ abstrakcyjnych.
Tekst w jezyku polskim pochodzi z programu telewizyjnego
Jeden z Dziesigciu (pytania) i polskiej wersji Wikipedii

(fragmenty).
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Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie
przestrzenie danych

Komentarz

PolEval

PAN

https://qithub.com/poleval

IPI PAN

Brak danych

Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania

Brak danych

Za posrednictwem repozytoriow na GitHub / na stronie PolEval

Jezyk

PolEval to konkurs wzorowany na popularnej formule Kaggle,
ktory stawia przed uczestnikami zadania zwigzane

z przetwarzaniem jezyka polskiego. do tej pory odbyto sie 6
edycji, poczgwszy od 2017 roku.
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Logo

SCIEN&E

BAN-PL

Polish Dataset

for Banned Harmful
and Offensive Content
from Wykop.pl

URL https://github.com/ZILiIAT-NASK/BAN-PL/
Autor/Opiekun ZILIAT-NASK

Licencja CCBY 4.0

Zastosowanie 1. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

2. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
Rozmiar 4,9 MB (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Za posrednictwem repozytorium na GitHub

Mapowanie na wspoélne = Jezyk
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Zbiér (repozytorium) zawiera pierwszy publicznie dostepny.
Zestaw tresci uznanych za obraZliwe oraz szkodliwe z serwisu
Wykop.pl (nazywanego réwniez polskim Redditem). Catos¢
skfada sie z 24 tysiecy zanonimizowanych komentarzy
przypisanych do jednej z kategorii: ,szkodliwe” badz ,neutralne”,
po 12 tysiecy w kazdej z kategorii.
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https://github.com/ZILiAT-NASK/BAN-PL/

SCWAD-CDSCorpus

Logo
PAN

URL http://qit.nlp.ipipan.waw.pl/Scwad/SCWAD-CDSCorpus
Autor/Opiekun IPI PAN
Licencja CC BY-NC-SA 4.0
Zastosowanie 1. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

2. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
Rozmiar 1,8 MB (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Za posrednictwem repozytorium na GitHubie

Mapowanie na wspoélne Jezyk
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Korpus skfada sie z 10 tysiecy par zdan w jezyku polskim, ktore
zostaty recznie oznaczone pod kgtem powigzan semantycznych
i zaleznosci. Zbiér danych moze by¢ wykorzystany do oceny
modeli kompozycyjnej semantyki dystrybucyjnej jezyka
polskiego. Zbiér danych zostat zaprezentowany na konferencji
ACL 2017. Szczegotowy opis zasobu znajduje sie w publikacji

Wrdblewskiej i Krasnowskiej-Kieras (2017).



http://git.nlp.ipipan.waw.pl/Scwad/SCWAD-CDSCorpus
https://github.com/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Wolne Lektury

A
o

https://wolnelektury.pl/

Fundacja Wolne Lektury
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
Brak danych

Za posrednictwem API, (r6znorodnosé¢ formatéw (TXT, PDF,
EPUB, MOBI))

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Media

W zbiorach Wolnych Lektur znajduje sie ponad 6,5 tysiecy
utwordéw, w tym wiele lektur szkolnych zalecanych do uzytku
przez Ministerstwo Edukacji i Nauki, ktore trafity juz do domeny
publicznej. Sg tam tez ttumaczenia klasyki na wolnej licencji.
Wszystkie utwory zamieszczone w bibliotece Wolne Lektury sg
udostepniane na wolnych licencjach, dzieki czemu kazdy moze
je zgodnie z prawem bezptatnie je przegladac, odstuchiwad,
pobiera¢ na swoj komputer, a takze udostepniac¢ innym

i cytowac.
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https://wolnelektury.pl/
https://wolnelektury.pl/api/

System Analizy Orzeczen Sagdowych (SAOS)

Logo
SYSTEM
ANALIZY
ORZECZEN
SADOWYCH

URL https://www.saos.org.pl/

Autor/Opiekun ICMMIK UW

Licencja Brak danych

Zastosowanie 1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
Rozmiar okoto 6.5GB (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Za posrednictwem API

Mapowanie na wspdlne Jezyk, Administracje publiczne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Serwis SAOS prezentuje dane dostepne w Portalu Orzeczen
Saddéw Powszechnych, serwisu orzeczen Sadu Najwyzszego,
serwisu Trybunatu Konstytucyjnego oraz serwisu Krajowej Izby
Odwotawczej. na dzieh 03.12.2023 w serwisie byto obecnych

ponad 480 tysiecy orzeczen.



https://www.saos.org.pl/
https://saos.org.pl/api

1000 Nowel

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

CLARIN

Common Language Resources and
Technology Infrastructure

https://clarin-pl.eu/dspace/handle/11321/312

CLARIN-PL

CCBY 4.0

Trenowanie duzych modeli jezykowych
156,9 MB (stan na 05.12.2023)

Za posrednictwem domeny CLARIN-PL

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe

Korpus tekstow literackich, ktory moze stuzy¢ jako zbiér
wzorcowy do kategoryzacji tekstow. Zawiera 1000 powiesci
napisanych w jezyku polskim lub przettumaczonych na jezyk
polski przez roznych autoréw. Kazdy tekst jest przechowywany
jako osobny plik .txt.
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https://clarin-pl.eu/dspace/handle/11321/312
https://clarin-pl.eu/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Repozytorium Centrum Otwartej Nauki (CEON)

CG‘%N REPOZYTORIUM

https://depot.ceon.pl/

ICM UW
Udzielana przez ICM UW

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawdw danych
1,15 GB (stan na 05.12.2023)

Za posrednictwem domeny CEON w formacie PDF

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Badania naukowe i innowacje

Repozytorium Centrum Otwartej Nauki jest adresowane

do catego srodowiska naukowego w Polsce. w repozytorium
udostepnione sg materiaty naukowe, takie jak: artykuty, ksigzki,
materialy konferencyjne, raporty czy rozprawy doktorskie.
Dostep do wszystkich materiatow zgromadzonych

w repozytorium jest otwarty. Repozytorium jest zgodne

z opracowanym przez Open Archive Initiative (OAIl) protokotem
pobierania metadanych, dzieki czemu dokumenty w nim
udostepnione mogg byc¢ tatwo znalezione przez serwisy
gromadzgce informacje o zasobach naukowych w formie
cyfrowej. w swoich zbiorach CEON oferuje ponad 21 tysiecy
publikacji.
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https://depot.ceon.pl/
https://depot.ceon.pl/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

BEIR-PL/msmacro-pl

j_——

‘glg Politechnika Wroctawska

https://hugqgingface.co/datasets/clarin-knext/msmarco-pl

CLARIN-PL / PWr
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

3. Tworzenie zestawow danych
1,26 GB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

Zbiér msmarco-pl jest czescig wiekszego zbioru o nazwie BEIR-
PL, stuzgcego do poréwnywania modeli LLM. Ten konkretny
zestaw zawiera ponad 180 tysiecy pytan i odpowiedzi
wygenerowanych recznie w serwisie Bing, w sumie okoto 8,8
miliona wierszy. Oryginalnie stworzony w jezyku angielskim,
zostat przettumaczony na jezyk polski przy pomocy Ttumacza

Google.
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https://huggingface.co/datasets/clarin-knext/msmarco-pl
https://huggingface.co/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Polona

POLONA/

https://polona.pl/

Biblioteka Narodowa
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
Brak danych

Za posrednictwem strony, pliki w formacie PDF (zeskanowane

dokumenty)

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Media, Badania naukowe

i innowacje

Polona.pl to prawie 4 miliony publikacji dostepnych online oraz
przez cyfrowg wypozyczalnie Academica w 4 tysigcach bibliotek
w catej Polsce. Wiekszos¢ materiatdow przygotowana jest

w formie skanow.
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https://polona.pl/

WiktorS/Polish-News

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

https://huggingface.co/datasets/WiktorS/polish-news

WiktorS @ Hugging Face
Apache-2.0

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
2. Tworzenie zestawow danych

3. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
624 MB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk, Media

Zbiér danych zawierajgcy ponad 250 tysiecy artykutow

pochodzacych z polskiego serwisu informacyjnego. Jak podat

autor, glébwnym celem zebrania tych danych byto wykorzystanie
ich do stworzenia modelu opartego na architekturze typu
transformer, ktérego zadaniem byto podsumowanie

przetwarzanego tekstu.
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https://huggingface.co/datasets/WiktorS/polish-news
https://tvp.info.pl/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Projekt Gutenberg

Guignbers,

https://www.qutenberg.org/

Project Gutenberg Literary Archive Foundation (PGLAF)
Small Print License (Project Gutenberg-tm License)
Trenowanie duzych modeli jezykowych

Brak danych

Za posrednictwem strony projektu Gutenberg

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Media

Projekt Gutenberg udostepnia swoje zbiory danych w postaci
elektronicznych wersiji ksigzek, ktérych prawa autorskie juz
wygasty. Swoje zbiory szacujg na ponad 70 tysiecy pozycji,

Z czego mniegj niz 50 to pozycje polskojezyczne.
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https://www.gutenberg.org/
https://www.gutenberg.org/

Open Subtitles-PL

Logo

URL

Autor/Opiekun

Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

W i " opEnsubtities
.arg

https://www.opensubtitles.org/pl

Brano (zatozyciel Open Subtitles Organisation) oraz spotecznosé

portalu
Brak tresci objetych prawem autorskim

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
1,39 GB (stan na 05.12.2023)

Za posrednictwem REST API badz bezposrednio z portalu
Opensubtitles

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe

Ogolnodostepna baza napiséw do filmow i seriali telewizyjnych
w wielu jezykach, rozwijana jest przez miedzynarodowg
spotecznos¢ OpenSubtitles. Zbiér zawiera niemal 7 milionéw

tekstow, z czego 332 280 to napisy polskojezyczne.
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https://www.opensubtitles.org/pl
https://www.opensubtitles.org/pl
https://www.opensubtitles.org/pl

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Biblioteka Nauki

~ Biblioteka Nauki

https://bibliotekanauki.pl/

Platforma Otwartej Nauki
Zalezne od zbioru, zwykle rozwiniecie CC BY

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

3. Tworzenie zbiorow danych
Brak danych

Bezposrednio z portalu Biblioteka Nauki, pliki w formacie PDF

Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Badania naukowe i innowacje

Biblioteka Nauki prowadzona jest w Interdyscyplinarnym
Centrum Modelowania Matematycznego i Komputerowego
Uniwersytetu Warszawskiego w ramach Platformy Otwartej
Nauki. Udostepnia w sposéb otwarty petne teksty artykutéw
publikowanych w polskich czasopismach naukowych i petne
teksty wybranych ksigzek naukowych wraz z metadanymi

z takich dziedzin jak nauki Sciste, inzynieryjno-techniczne,
przyrodnicze, spoteczne, humanistyczne, medyczne i o zdrowiu.
w swoich zasobach posiada ponad 545 tysiecy artykutow, 1600

czasopism oraz blisko 1500 ksigzek.
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https://bibliotekanauki.pl/
https://bibliotekanauki.pl/

Korpus Dyskursu Parlamentarnego (z ang.

Polish Parliamentary Corpus, PPC)

Logo
CLARIN
Common Language Resources and
Technology Infrastructure

URL http://clip.ipipan.waw.pl/PPC
Autor/Opiekun CLARIN-PL / IPI PAN
Licencja CCBY-SA 4.0
Zastosowanie 1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych
Rozmiar 1,7 GB (wersja bez adnotaciji), 34,4 GB (wersja z komentarzami

jezykowymi) (stan na 05.12.2023)
Format/Dostep Bezposrednio z portalu IPI PAN

Mapowanie na wspolne Jezyk, Dziedzictwo kulturowe, Administracje publiczne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz Korpus Parlamentarny Rzeczypospolitej Polskiej (PPC) to duzy
zbiér dokumentow z prac polskiego Sejmu i Senatu poddanych
analizie jezykowej. Opiera sie na polskim korpusie sejmowym,
ktérego zebranie byto wspoffinansowane w ramach projektu
CESAR, pdézniej rozbudowywanym przy wsparciu projektow
CLARIN-PL, MARCELL oraz ParlaMint. Zawiera ponad

800 milionéw segmentow.
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http://clip.ipipan.waw.pl/PPC

Logo

URL

Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Summarization — Polish Summaries Corpus

alleqro

https://huggingface.co/datasets/allegro/summarization-polish-

summaries-corpus

Allegro
Brak danych

1. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

2. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania
271 MB (stan na 05.12.2023)
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

Zbior danych udostepniony przez Allegro w celu uczenia

i dostrajania modeli jezykowych, ktore specjalizujg sie

w tworzeniu podsumowan tekstu. Zawiera ponad 21 tysiecy par
danych typu zrédto-podsumowanie podzielonych na zestaw

treningowy, testowy oraz walidacyjny.
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https://huggingface.co/datasets/allegro/summarization-polish-summaries-corpus
https://huggingface.co/datasets/allegro/summarization-polish-summaries-corpus

Polish Question-Passage Pairs

Logo

URL

Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

alleqro

https://huggingface.co/datasets/allegro/polish-question-passage-

pairs

Allegro
Brak danych

1. Dostrajanie duzych modeli jezykowych
2. Ewaluacja modeli i ocena jakosci ich dziatania

3,61 MB
Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

Zbior udostepniony przez Allegro do celow uczenia i dostrajania
modeli jezykowych specjalizujgcych sie w odpowiadaniu

na pytania uzytkownika. Zawiera okoto 10,5 tysigca zestawéw
pytanie-odpowiedz prawda/fatsz.
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https://huggingface.co/datasets/allegro/polish-question-passage-pairs
https://huggingface.co/datasets/allegro/polish-question-passage-pairs

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

EUR-Lex

FUR-Lex

Baza aktéw prawnych Unii Europejskigj

https://eur-lex.europa.eu/homepage.htmi?locale=pl

Unia Europejska, Urzad Publikacji Unii Europejskiej
CCBY 4.0

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
Brak danych

Za posrednictwem REST API, SPARQL, SOAP badz

bezposrednio ze strony internetowej

Jezyk, Administracje publiczne

Baza aktow prawnych Unii Europejskiej z ttumaczeniami we
wszystkich jezykach panstw cztonkowskich Unii. Baza zawiera

ponad 8 milionéw dokumentow.
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https://eur-lex.europa.eu/homepage.html?locale=pl

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

EUREKA - System Informacji Celno-Skarbowej

* System Informacji Celno-Skarbowej EUREKA

https://eureka.mf.gov.pl/

System Informacji Celno-Skarbowej Eureka
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych

2. Tworzenie zestawow danych
okoto 9,7 GB (stan na 05.12.2023)
Dokumenty w formacie HTML, mozliwy eksport do innych formatéw

Jezyk, Administracje publiczne

System Informacji Celno-Skarbowej EUREKA to zbidr informacii
podatkowych i celnych, ktéry zawiera miedzy innymi interpretacje
indywidualne i ogélne, wigzace informacje akcyzowe na temat ich
stawek, informacje o wydaniu opinii zabezpieczajgcych lub
odmowie ich wydania, odpowiedzi na interpelacje oraz wybrane
orzeczenia sgdow. Zbidr ten zawiera w sobie ponad 450 tysiecy

dokumentow.
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https://eureka.mf.gov.pl/

ISAP — Internetowy System Aktéw Prawnych

Logo

URL

Autor/Opiekun

Licencja

Zastosowanie

Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

ISAP

Internetowy System
Aktow Prawnych

https://isap.sejm.gov.pl/

Internetowy System Aktéw Prawnych / Osrodek Informatyki

Kancelarii Sejmu
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

3. Tworzenie zestawow danych
okoto 1,7 GB (stan na 05.12.2023)
Pliki w formacie PDF

Jezyk, Administracje publiczne

Baza ISAP zawiera opisy bibliograficzne i teksty aktow prawnych
opublikowanych na podstawie ustawy z dnia 20 lipca 2000 roku
0 ogtaszaniu aktéw normatywnych i niektérych innych aktow
prawnych (Dz.U. 2019 poz. 1461) w wydawnictwach
urzedowych: Dzienniku Ustaw i Monitorze Polskim, wydawanych
przez Rzadowe Centrum Legislacji. Wielko$¢ zbioru szacowana

jest na ponad 83 tysigce dokumentow.
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https://isap.sejm.gov.pl/

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja

Zastosowanie

Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspolne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

RPL - Rejestr Produktéw Leczniczych

RP Rejestr
produktow leczniczych

https://rejestry.ezdrowie.gov.pl/rpl

Ministerstwo Zdrowia / Centrum e-Zdrowia
Brak danych

1. Trenowanie duzych modeli jezykowych
2. Dostrajanie duzych modeli jezykowych

3. Tworzenie zestawow danych
Brak danych

Dostep za posrednictwem domeny Rejestr produktéw leczniczych,

pliki w formacie PDF (warstwa tekstowa obecna, rzadziej skany)

Jezyk, Zdrowie

Rejestr produktéw leczniczych zawiera informacje o wszystkich
produktach leczniczych, ktore zostaty przeznaczone dla ludzi

i zwierzat oraz zostaty dopuszczone do obrotu na terenie Polski.
Oprocz typowych drukéw informacyjnych, w tej bazie znajduja sie
takze kompletne zestawienia srodkéw leczniczych, wzory

opakowanh czy charakterystyki. Jednakze najciekawszymi pod katem
pracy z duzymi modelami jezykowymi sg ulotki, decyzje

do pozwolenia o dopuszczeniu czy tez streszczenia RMP (plan
zarzgdzania ryzykiem dla produktu leczniczego). Cata baza zawiera

niemalze 22 tysigce rekordéw (stan na 05.12.2023).
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https://rejestry.ezdrowie.gov.pl/rpl/search/public
http://rejestry.ezdrowie.gov.pl/rpl

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar

Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

OWCA - Optimized and Well-Translated

Customization of Alpaca

EMPLOCITY

https://huggingface.co/datasets/emplocity/owca

Emplocity

Brak danych

Dostrajanie duzych modeli jezykowych
22.2 MB

Za posrednictwem portalu Hugging Face badz repozytorium
GitHub

Jezyk

Dataset OWCA powstat poprzez przettumaczenie instrukcji
uzytych do dostrajania modelu Alpaca stworzonego przez
Uniwersytet Stanforda. Tlumaczenie odbywato sie maszynowo

i generowane byto z kilku zrédet. Efekty byty nastepnie
sprawdzane przez zawodowych ttumaczy oraz ekspertéw od
prac nad przetwarzaniem ludzkiego jezyka tak, aby zapewnic jak
najwyzszg jako$c¢ finalnego zestawu. Celem, ktory przyswiecat
tworcom, byto umozliwienie dostrajania duzych modeli
jezykowych rodzimym naukowcom i data scientistom, a

w szczegolnosci tym ktérzy planujg pracowaé na modelu Alpaca.
Nie zmienia to faktu, ze dataset ten nadaje sie znakomicie

do dostrajania modeli bazujgcych na innych rozwigzaniach (np.
LLaMa, GPT, Mistral). Catos¢ sktada sie z ponad 51 tysiecy

instrukgciji.
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https://huggingface.co/datasets/emplocity/owca

PoQuAD - Polish Question Answering Dataset

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

CLARIN

Common Language Resources and
Technology Infrastructure

https://hugqgingface.co/datasets/clarin-pl/poquad

CLARIN-PL

CCBY 4.0

Dostrajanie duzych modeli jezykowych
53.5 MB

Za posrednictwem portalu Hugging Face

Jezyk

PoQuAD jest zbiorem danych (a konkretnie — zbiorem instrukciji)
stworzonym na bazie Wikipedii (gtéwnie mowa o sekcji ,Dobry
Artykut” czy najczesciej odwiedzanych artykutach wedtug
miesiecznych rankingdw, tworzonych od 2016 roku). Pozwolito to
na zebranie ponad 11 tysiecy artykutow, ktére zostaty
przekazane anotatorom. Dziatania te pozwolity na stworzenie
datasetu zawierajgcego blisko 52 tysigce instrukciji, ktére

skfadajg sie z tytutu artykutu, jego tresci oraz pytan i odpowiedzi.
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https://huggingface.co/datasets/clarin-pl/poquad

Logo

URL
Autor/Opiekun
Licencja
Zastosowanie
Rozmiar
Format/Dostep

Mapowanie na wspodlne
europejskie

przestrzenie danych

Komentarz

Polish GEC - Gramatical Error Correction

@A ermiab

https://qithub.com/Ermlab/polish-gec-datasets

Ermlab (w ramach projektu Goodwrite)
Apache 2.0

Dostrajanie duzych modeli jezykowych
39.8 MB

Za posrednictwem portalu GitHub

Jezyk

Jeden z najswiezszych datasetéw w tym zestawieniu — GEC —

stworzony w ramach projektu Goodwrite, czyli polskiej

odpowiedzi na popularng w anglojezycznym $wiecie aplikacje
Grammarly. Zestaw ten zawiera ponad 61 tysiecy przyktadéw
par poprawnych i niepoprawnych, kazda z adnotacjg
popetnionego btedu. w tworzenie tego datasetu zaangazowani
zostali eksperci-lingwisci, odpowiedzialni za dwa zestawy.
Pozostate zostaty adnotowane przez zwyktych uzytkownikow
jezyka polskiego, co pozwala na zwiekszenie réznorodnosci

i wariancji catosci.
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https://github.com/Ermlab/polish-gec-datasets
https://goodwrite.pl/

Komentarz eksperta

Aleksander Obuchowski
Co-founder, CTO

TheLion.Al

Na jakich danych budowane byly polskie modele jezykowe?

W swiecie polskich LLM-éw mozemy zaobserwowac trzy giéwne podejscia do pozyskiwania danych
treningowych .

Najbardziej wartosciowym, cho¢ jednoczesnie najtrudniejszym do pozyskania Zzrodtem sg dedykowane
polskie zbiory danych. na szczegdlng uwage zastuguje tu projekt Speakleash, ktoéry stat sie
fundamentem dla kilku znaczacych modeli. Bielik-11B wykorzystat z niego ponad 20 milionéw
instrukcji, podczas gdy APT3-1B-Base opart sie na imponujacej kolekcji 285GB danych, z czego 93%
pochodzito wtasnie ze Speakleash. Innym przyktadem dedykowanego zbioru jest Clarin, wykorzystany
w treningu modelu polish-gpt2. Te specjalistyczne zbiory danych nie tylko uczg modele jezyka
polskiego, ale réwniez przekazuja im istotny kontekst kulturowy — element czesto pomijany w innych
podejsciach.

Druga $ciezka to wykorzystanie polskich fragmentéw z duzych, wielojezycznych zbioréw danych.
Common Crawl, mimo Zze zawiera ogromne ilosci tekstu, oferuje jedynie okoto 1.7% polskich tresci. Co
ciekawe, niektore projekty, jak seria modeli APT3, Swiadomie rezygnujg z tego Zrodta, preferujgc
jakos¢ nad ilo$¢. Polska Wikipedia, cho¢ niewielka w poréwnaniu z innymi zrédtami, stanowi cenne
uzupetnienie danych treningowych. w modelu APT3-275M-Base stanowi 4% danych, a w APT3-1B-
Base - 1%. Warto tez wspomnie¢ o zbiorze OSCAR, ktory postuzyt do treningu modeli takich jak
papuGaPT2.

Trzecie podejscie polega na automatycznym ttumaczeniu anglojezycznych zbiorow danych.
Przyktadowo model polka-1.1b-chat zostat wytrenowany na okoto 60,000 przettumaczonych
konwersacji. Trurl réwniez korzysta ze zbioréw takich, jak ShareGPT, Dolly 15k czy Oasst1h.

W miare rozwoju dziedziny obserwujemy coraz bardziej wyrafinowane podejscie do doboru danych
treningowych. Wieksze modele czesto tgczg rézne zrédta, starajgc sie wykorzystaé zalety kazdego
z nich. Doskonatym przyktadem jest APT3, ktory oprocz danych ze Speakleash (93%) wykorzystuje
takze dane z wtasnego crawlingu (6%) i Wikipedii (1%).

Coraz wiecej modeli korzysta tez z syntetycznie wygenerowych instrukcji, np. Bielik-11B, ktory fgczy
recznie weryfikowane instrukcje z syntetycznymi, wygenerowanymi przez Mixtral 8x22B.




Szczegobtowa analiza wybranych

polskich zasobdéw i zbiorow danych

Ta sekcja zawiera bardziej szczegotowe opisy trzech wybranych zbiorow danych, z ktorych
kazdy jest z innego wzgledu wartosciowy dla prac nad polskim LLM-em. Pierwszy z nich —
Spichlerz — to najwiekszy zbior polskich tekstow, ktére pochodza z rozmaitych zrodet. Ze
wzgledu na swojg réznorodnos¢ moze by¢ przydatny do tworzenia modeli bazowych. BAN-
PL jest istotny ze wzgledow spotecznych, z uwagi na potencjalne zastosowania: moze
postuzyé do wykrywania mowy nienawisci i innego rodzaju niebezpiecznych tresci w sieci.
PolQA z kolei to zbidr instrukcji (pytan i odpowiedzi), ktéry moze byé dobrym Zrédiem

danych treningowych dla modeli konwersacyjnych lub wyszukiwarek informacji.

Spichlerz

Projekt Spichlerz (znany takze jako SpeakLeash) powstat z inicjatywy Sebastiana
Kondrackiego oraz Michata Dulemby. Wzorowany na gtosnych i odnoszacych sukcesy
w dziedzinie NLP projektach The Pile oraz OSCAR, Spichlerz zgromadzit repozytorium
zawierajgce ponad 2,5 TB ewidencjonowanych polskich danych tekstowych. Dane te
dostepne sg na réznych licencjach, a do kazdego zestawu dotgczony jest specjalny plik

(manifest), ktory okresla jako$¢ danych i licencje uzytkowania.

W kwietniu tego roku Spichlerz, we wspotpracy z Cyfronetem, wytrenowat model Bielik 1.0
o 7 miliardach parametréw (niestety niedostepny do uzytku komercyjnego). We wrzeséniu
2024 powstat model Bielik 2.0, trenowany na wybranych zbiorach tekstowych, o 11
miliardach parametréw. Bielik v2, udostepniony na licencji Apache 2.0 (czyli do uzytku
komercyjnego), jest uznawany za najmocniejszy model do zadan w jezyku polskim wsréd

modeli o podobnej liczbie parametrow.

Na dzieh 04.11.2024 zasoby 2,5 TB Spichlerza przewyzszyty pod wzgledem objetosci
wspomniany projekt The Pile (825 GB).

Poréwnujgc wspomniany juz dwukrotnie projekt The Pile ze Spichlerzem, mozemy
zaobserwowac sporo ciekawych zjawisk. Wolumen obydwu zbioréw jest podobny, jednakze

warto zwréci¢ uwage na rozkiad i proporcje danych z réznych zrodet. W swojej pracy pt ,The
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Pile: An 800GB Dataset of Diverse Text For Language Modeling”, 2’ twércy z EleutherAl

prezentujg bardzo czytelny diagram (wykres nr 3), opisujacy zebrane podzestawy danych

w zaleznosci od zrddta ich pochodzenia, wielkosci podzestawu czy kategorii, do ktérej go
przypisano. Dzieki temu na ponizszym wykresie obserwujemy podobng objetosé koloru
niebieskiego (z ang. Academic, dane ze zroédet akademickich) oraz zielonego (ang. Internet,
dane ze zrodet internetowych). Nastepne w kolejnosci, wedtug ilosci danych w kategorii, sg
podzestawy oznaczone kolorem pomaranczowym (z ang. Prose, dane ze zrédet literackich),
szarym (z ang. Misc, dane z réznych zrédet, niepasujgce do innych kategorii) oraz zottym

(z ang. Dialogue, dane bazujgce na dialogach oraz czatach).

Wartos¢ globalnego rynku przetwarzania jezyka naturalnego

Bibliotik

Pile-CC PG -19

PubMed Central

Subtitles

StackExchange
PMO

FreeLaw USPTO Phil  NIH OpenWebText2 Wikipedia

B Acagemic WD internet B rrose B visc B oiaogue

Wykres nr 3. Kompozycja zbioru danych The Pile wedtug kategorii.
Zrédto: ,The Pile: An 800GB Dataset of Diverse Text For Language Modeling” [dostep 19.11.2024]

Tworcy projektu Spichlerz na swojej stronie internetowej w sekcji ,Dashboard” umozliwiajg

podglad postepdw w pracach nad projektem w czasie rzeczywistym. Mozna tam znalez¢
miedzy innymi wykres obrazujgcy rozktad zrédet danych oraz ich objetos¢ w podobny
sposob co w przypadku EleutherAl (wykres nr 4) — r6znice sg widoczne juz na pierwszy rzut
oka. Dane z kategorii Internet (kolor zielony na wykresie nr 3) wyraznie stanowig wiekszo$c.
Drugie z kolei sg fora internetowe, ktére mozna sklasyfikowa¢ jako dane z kategorii Internet
badz dane dialogowe (czyli kolor zoity powyzej) wedtug zaproponowanego przez EleutherAl

klucza. Nastepne w kolejnosci sg dane prawne i prace akademickie, na tym diagramie

27 [dostep 19.11.2024]
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reprezentowane w polu w kolorze niebieskim. Pozostate kategorie, mniej liczne, to dane
dialogowe, medyczne, OCR (przetwarzanie optyczne zeskanowanych dokumentéw w celu

wydobycia tekstu), teksty literackie czy tez ttumaczenia.

Kompozycja zbioru danych Spichlerz wedlug kategorii
(Stan na 12.12.2023).

700 685:0

600

500

400

200

105.2
100
27.1 28.5 28.5
1.4 2.2 0.4 2.8

Academic Dialogue Forum Internet Law Medical OCR Prose Translation

Wykres nr 4. Kompozycja zbioru danych Spichlerz wedtug kategorii (stan na 05.11.2024).
Zrédto: SpeakLeash /'spix.les/ a.k.a. Spichlerz Dashboard [dostep 19.11.2024]

Tworcy The Pile w swojej pracy poréwnujg rowniez wszystkie posiadane zbiory w formie
tabelarycznej, gdzie znalez¢ mozna informacje o nazwie, wielko$ci czy udziale zbioru danych
w tworzonym przez nich modelu. Obrazuje to ilustracja nr 5: zdecydowanie najwiekszym

z uwzglednionych zestawow jest Pile-CC, czyli dane tekstowe zebrane w ramach Common
Crawl, z ktérych wyciggnieto tekst za pomoca biblioteki jusText. Nastepny, co do wielkosci,

jest zestaw o nazwie Books3, czyli dane literackie udostepnione przez Shawna Pressera

w 2020 roku?®. Sktada sie on z mieszanki dziet literackich, beletrystycznych

i niebeletrystycznych. Trzeci z kolei duzy zestaw to Github. Zawiera on kod zrédtowy

z repozytoriow zebranych na danym portalu oraz oznaczonych przez autoréw jako otwarte.
Autorzy The Pile, zmotywowani i zacheceni wynikami osigganymi przez model GPT-32°
autorstwa OpenAl, uwzglednili ten zestaw danych po to, aby model finalny dawat lepsze

wyniki w zadaniach z kodem zrodtowym.

28 Wpis na platformie X [za:] The Pile: An 800GB Dataset of Diverse Text for Language Modeling

29T. Brown, B. Mann, N. Ryder, M. Subbiah, J. Kaplan, P. Dhariwal, A. Nee- lakantan, P. Shyam, G.
Sastry, A. Askell et al., (2020), Language models are few-shot learners. arXiv preprint
arXiv:2005.14165 [za:] The Pile: An 800GB Dataset of Diverse Text for Language Modeling
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Wymienione powyzej zestawy pochodzg odpowiednio z kategorii Internet, Prose oraz Misc.

Oznacza to, ze kazdy z trzech najwiekszych podzbiorow jest reprezentantem innej kategorii,

co pozwala stwierdzic, ze zbiér ten moze byc¢ traktowany jako zréznicowany

i wielotematyczny.
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Podzbior

Pile-CC

PubMed Central
Books3*
OpenWebText2
ArXiv

Github

FreeLaw

Stack Exchange

USPTO
Backgrounds

PubMed Abstracts
Gutenberg (PG-19)*
OpenSubtitles*
Wikipedia (en)*
DM Mathematics*
Ubuntu IRC
BookCorpus2
EuroParl*
HackerNews
YoutubeSubtitles
PhilPapers

NIH ExPorter
Enron Emails*

The Pile

Tabela nr 1. Zestawienie datasetéw zebranych w ramach The Pile.

Rozmiar
pierwotny

22712 GiB
90.27 GiB
100.96 GiB
62.77 GiB
56.21 GiB
95.16 GiB
51.15 GiB
32.20 GiB

22.90 GiB

19.26 GiB
10.88 GiB
12.98 GiB
6.38 GiB
7.75 GiB
5.52 GiB
6.30 GiB
4.59 GiB
3.90 GiB
3.73 GiB
2.38 GiB
1.89 GiB
0.88 GiB

825.18 GiB

18.11%

14.40%

12.07%

10.01%

8.96%

7.59%

6.12%

5.13%

3.65%

3.07%

217%

1.55%

1.53%

1.28%

0.88%

0.75%

0.73%

0.62%

0.60%

0.38%

0.30%

0.14%

Liczba
przejsé

(epok)

1.0

2.0

1.5

2.0

2.0

1.0

1.5

20

20

2.0

2.5

1.5

3.0

2.0

2.0

1.5

2.0

2.0

2.0

20

20

20

Rozmiar
koncowy

22712 GiB
180.55 GiB
151.44 GiB
125.54 GiB
112.42 GiB
95.16 GiB
76.73 GiB
64.39 GiB

45.81 GiB

38.53 GiB
27.19 GiB
19.47 GiB
19.13 GiB
15.49 GiB
11.03 GiB
9.45 GiB
9.17 GiB
7.80 GiB
7.47 GiB
4.76 GiB
3.79 GiB
1.76 GiB

1254.20 GiB

Zrédto: The Pile: An 800GB Dataset of Diverse Text for Language Modeling

Sredni
rozmiar
dokumentu

4.33 KiB
30.55 KiB
538.36 KiB
3.85 KiB
46.61 KiB
5.25 KiB
15.06 KiB
2.16 KiB

4.08 KiB

1.30 KiB
398.73 KiB
30.48 KiB
1.11 KiB
8.00 KiB
545.48 KiB
369.87 KiB
68.87 KiB
4.92 KiB
22.55 KiB
73.37 KiB
211 KiB
1.78 KiB

5.91 KiB

75



https://arxiv.org/pdf/2101.00027.pdf

Zbiory danych oznaczone symbolem * sg uzywane z minimalnym przetwarzaniem
wstepnym. Dla poréwnania przyjrzyjmy sie podobnej formie opisu zebranych danych

w projekcie Spichlerz. Tabela nr 1 (pochodzaca z dashboardu) prezentuje 10 najwiekszych
zestawow danych na dzien 05.11.2024. Najwiekszy — web_artykuty _inne_raw obejmuje
tresci stron WWW, jednakze oprécz surowych danych tekstowych sg tam takze nagtéwki czy
stopki. Drugi w kolejnosci zestaw to forum_kafeteria_pl_corpus, czyli dyskusje

uzytkowniczek i uzytkownikéw forum Kafeteria.pl. Jest to najwieksze forum, jakie do tej pory

zasilito zbiory Spichlerza. Trzecim, zamykajgcym czotéwke zestawem sg dane pobrane
z Centralnej Bazy Orzeczen Sgdéw Administracyjnych. Warto tez zwrdéci¢ uwage na korpus
europeana_eu_pl_corpus. To zbiér zawierajgcy dokumenty zagregowane w ramach portalu

europeana — te materiaty majg duzg wartosc¢ kulturowg i dydaktyczna.

Podobnie jak w The Pile na te zestawy danych w Spichlerzu sktadajg sie teksty
z odmiennych zrédet i sg to odpowiednio: dane internetowe, dyskusje z forum, dane

administracyjne oraz akademickie. To pozwala uznac¢ ten zbiér za zréznicowany.

Dataset Documents  Ch rs Av ngtl I: 0cs Upd

web_artykuty_inne_raw Internet Uroda-15 3,590,362 38,118,616,609 10,00% 2023-11-20 5,443,688,663
forum_kafeteria_pl_corpus Forum z - 4,678,495 20,911,799,643 7 34,00% 2023-07-08 3,345,470,149
CBOSA_corpus Law R 0 1,610,542 19,288,978,721 -01- 2,708,293,349

europeana_eu_pl_corpus Academic R0zne - 10 203,547 17,561,005,818 8,00% -03-. 2,779,202,638

forum_gazeta_pl_corpus Foerum i e-. 2,500,970 16,367,411,171 - 34,00% 2023-04-21 2,583,921,274

forum_wizaz_pl_corpus Forum Uroda - 16 1,994,102 16,362,070,273 58,00% 2023-04-14 2,628,423,511
web_tekst_inne Internet Rézne - 10 623,888 15,586,319,207 9,009 2023-07-07 2,091,623,140
web_artykuty_inne_147 Internet Kulinaria- 1,000,000 11,419,610,361 ,00%  2023-06-27 1,666,933,715

shopping_1_general_corpus Internet Elektronik 2,105,419 11,057,570,300 — 2023-05-03 1,551,865,826

biblioteka_nauki_pl_corpus Academic Rézne - 10 265,089 9,610,178,304 T,00% 2023-01-27 1,568,420,534

llustracja nr 7. Zestawienie 10 najwiekszych zestawdw danych w projekcie Spichlerz (stan
na 05.11.2024)
Zrédto: SpeakLeash /'spix.les/ a.k.a. Spichlerz Dashboard [dostep 19.11.2024]

Kolejng kluczowa kwestig, pod wzgledem ktorej mozna poréwnac¢ omawiane zbiory, jest
zawartos¢ metadanych, ktére w sposéb wymierny wzbogacajg surowe dane tekstowe. Jest
to szczegodlnie wazne wobec wejscia w zycie Rozporzgdzenia Parlamentu Europejskiego

i Rady (UE) 2024/1689 z dnia 13 czerwca 2024, znanego szerszej publicznosci pod nazwa
Al Act. Jak zostato wspomniane wczesniej, Al Act regulowa¢ bedzie miedzy innymi
zarzgdzanie danymi i wykorzystywanie ich do budowy i trenowania modelu sztucznej
inteligenciji, z naciskiem na transparentnos¢ catego procesu gromadzenia, opisywania,
adnotacji oraz zrédta pochodzenia. The Pile juz spetnia czesé tych warunkéw.

w repozytorium na platformie Hugging Face oraz w artykule stanowigcym techniczny opis
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zbioru danych autorzy podajg zrédta pochodzenia danych (o ile nazwa konkretnego
podzbioru o tym nie mowi wystarczajgco jasno) oraz konkretne zestawy metadanych
dostepne dla podzbioréw. Przywotujgc ponownie trzy najwieksze podzbiory w The Pile, {j.

Pile-CC, Books3 oraz Github, dostepnymi dla nich metadanymi sa:
1. Pile-CC: metadane dostepne w Common Crawl,
2. Books3: brak metadanych,

3. Github: nazwa repozytorium, liczba gwiazdek, jezyk repozytorium, nazwy plikow, formaty

plikow w repozytorium.

* Random document (max 200 characters):

Select Dataset to get random document:

Random document from: forum_kafeteria_pl_corpus

zawale palenie przeszt|[...]

Metadata for this document :

"quality"

llustracja nr 8. Podglad struktury i typu metadanych dla dokumentéw w projekcie Spichlerz
Zrodto: SpeakLeash /'spix.les/ a.k.a. Spichlerz Dashboard [dostep 19.11.2024]

Autorzy projektu Spichlerz podeszli systematycznie i spojnie do zbierania metadanych

dla swoich zestawodw, tj. podajg te same metryki i zbiory wartosci dla kazdego posiadanego
podzbioru. Plik metadanych sktada sie z informac;ji stricte powigzanych ze zrédiem
pochodzenia danego dokumentu (najczesciej jest to adres URL) oraz danych statystyczno-
lingwistycznych, ktore sg obliczane indywidualnie dla kazdego pliku oraz zestawu danych.
Widac to na ilustracji nr 7: przedstawia ona przyktadowy zestaw metadanych z podzestawu

forum_kafeteria_pl_corpus dla losowego dokumentu — dostepny do podglgdu z poziomu
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dashboardu projektu. Oprécz wspomnianego adresu URL, metadane zawierajg kilkanascie
parametrow opisujgcych cechy jezykowe tekstu, takie jak liczba poszczegdinych czesci
mowy, znakow interpunkcyjnych czy symboli, wspotczynniki poszczegdlnych czesci mowy

czy uniwersalnie stosowane w lingwistyce miary — gestos¢ leksykalna oraz parametr

(Gunning) FOG. Catos¢ zamykajg ocena jakosci dokumentu w trzystopniowej skali (jakosc¢

niska, srednia badz wysoka, w jezyku angielskim odpowiednio low, medium, high) obliczana
na podstawie opisanych powyzej metryk oraz przypisanie do jednej z prawie 120 kategorii
tematycznych (na przykfad ,Sport”, ,Elektronika”, ,Religia”, ,Finanse” czy ,Motoryzacja”).
Wartosci graniczne, opisujgce przynalezno$¢ do poszczegolnych kategorii oraz opisujgce
jako$¢ danego dokumentu, zostaty wyznaczone heurystycznie na podstawie dostepnej

wiedzy oraz doswiadczenia uczestnikow projektu.

Na koniec przyjrzyjmy sie liczbie podzbiorow dostepnych w kazdym z opisywanych
datasetéw. dla The Pile sg to 22 indywidualne zestawy danych, gdzie trzy najwieksze, ktore
zostaty opisane i przywotane powyzej, odpowiadajg za niemal potowe wolumenu catego

datasetu.

Projekt Spichlerz sktada sie z wigkszej liczby mniejszych zestawéw danych (488
indywidualnych paczek, stan na dzien 05.11.2024).

Podsumowujagc, zbiory The Pile oraz Spichlerz tgczy niemalze tyle podobienstw, ile réznic je
dzieli. z jednej strony bazujg na podobnych zrédtach danych (dane akademickie, dzieta
literackie czy zasoby dostepne w Internecie), ale w odmiennych proporcjach. Jedng

z przyczyn jest popularnoé¢ jezyka angielskiego, ktéry jest dominujgcym jezykiem uzywanym
w Swiecie nauki, badan czy na portalach internetowych. Stad chociazby dysproporcja
pomiedzy danymi akademickimi, poniewaz przyjetym standardem jest publikowanie badan

i ich wynikow wiasnie w jezyku angielskim (nawet w przypadku polskich badaczy).

Projekt The Pile mozna uznac¢ za bardziej kompaktowy (22 Zrodta danych), jednakze
charakteryzuje go duze zréznicowanie tematyki. Spichlerz z kolei poszczyci¢ sie¢ moze ponad
20-krotnie wigekszg liczbg podzbiorow, co pozwala na tatwiejsze i szybsze operowanie
zbiorami i wybér tylko tych, ktére sg w danym zadaniu niezbedne — co ma swoje mocne

i stabe strony. Co wiecej, trzy najwieksze zbiory The Pile stanowig okoto 50% objetosci
catego zestawu. Projekt Spichlerz z kolei jest mocno osadzony na danych z sieci Internet,
ktore stanowig ponad 80% catosci. Nalezy o tym pamietac przy tworzeniu i szkoleniu modelu

w oparciu o dane z tych zbioréw.

Kontekst nadchodzacego Al Act zmusza réwniez do spojrzenia na opisywane zbiory pod

katem ich transparentnosci oraz metadanych zebranych obok wtasciwego, surowego tekstu.
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Tutaj wyraznym liderem wydaje sie projekt Spichlerz. Przyjete w nim standardy mogag
niedtugo stac sie wymogami prawnymi w swietle zmian i regulacji zapowiadanych przez Unie

Europejska.

Niezaleznie od tego obydwa opisywane zbiory, czyli The Pile oraz Spichlerz, sg liderami
w swoich kategoriach i mogg by¢ stawiane za wzér dla innych tego typu opracowan. Ich
wykorzystanie moze w przyszto$ci przyczynic sie do powstania kolejnych uniwersalnych,

duzych i wydajnych modeli jezykowych.
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Czy w Spichlerzu mamy juz wszystko?

Chociaz Spichlerz to bogaty i réznorodny zestaw danych, nadal brakuje w nim niektérych waznych
typow tekstéw. Nie mamy na przykfad jeszcze transkrypcji tresci audio — a te dane bytyby niezwykle
przydatne np. do szkolenia modeli konwersacyjnych i asystentow gtosowych. Trzeba bowiem
pamietac, ze jezyk méwiony rzgdzi sie nieco innymi prawami niz jezyk pisany, a zatem jesli chcemy,

by LLM w petni oddawat specyfike jezyka polskiego, musimy pamietac takze o polszczyznie méwione;j.

Brakuje tez zapiséw czatow (ktorych styl potoczny nieco rézni sie od stylu foréw internetowych) oraz
np. e-maili prywatnych i biznesowych czy SMS-éw — zbieranie i przetwarzanie takich tekstéw jest
utrudnione, poniewaz moga one umozliwia¢ identyfikacje osoby lub zawiera¢ inne dane wrazliwe.
Z podobnych wzgledéw nie udato sie nam zebra¢ satysfakcjonujgcej liczby tekstow medycznych, np.
zanonimizowanych epikryz, ankiet i kwestionariuszy, opiséw badan, a takze literatury naukowej z tej

dziedziny. Takie dane wzbogacityby dostepny zbiér np. o nowg terminologie i chociazby z tego

wzgledu warto bytoby je zgromadzi¢ w przysztosci.




BAN-PL

Zbior BAN-PL jest efektem wspétpracy popularnego serwisu internetowego Wykop.pl (czesto
nazywanego takze polskim Redditem) oraz zespotu naukowcéw z Panstwowego Instytutu
Badawczego NASK pod przewodnictwem dr Inez Okulskiej. Dzigki temu projektowi powstat
pierwszy publicznie dostepny zbidr tresci obrazliwych i szkodliwych, ktdre wczesniej zostaty
uznane za takie przez moderatorow (zbanowane). Pierwsza udostepniona wersja skfada sie
z 24 tysiecy prébek podzielonych na dwa rowne podzbiory po 12 tysiecy — odpowiednio

opisane jako ,szkodliwe” oraz ,neutralne”°.

W swojej pracy autorzy podkreslajg wptyw rozwoju platform oraz mediow spotecznosciowych
na wzrost zachowanh agresywnych, homofobicznych czy ukierunkowanych na mowe
nienawisci w sieci. Biorgc pod uwage olbrzymig ilos¢ tresci generowanych kazdego dnia,
nawet najsprawniejsze grupy edytoréw i moderatoréw nie sg w stanie zapanowac

na przyktad nad komentarzami pod materiatem wideo czy pod artykutem na portalu
informacyjnym. Co istotne, czesto wiadomosci te mogg by¢ generowane przez
zautomatyzowane boty, rowniez oparte o modele sztucznej inteligenciji, ktérych celem moze
by¢ na przyktad sianie dezinformacji pod tekstem na istotne dla kraju tematy bgdz celowe
zwrocenie przeciwko sobie grup o roznym pochodzeniu etnicznym czy odmiennych

pogladach religijnych.

Tworcy pracy opisujg rowniez dostepne do tej pory zasoby i zestawy danych skupiajgce sie
na tematyce tresci obrazliwych i szkodliwych, jednakze w znakomitej wiekszosci sg to dane
zebrane w jezyku angielskim. Przywotywane sg prace na nad zbiorami z platform, takich jak
Twitter (aktualnie X), Wikipedia, Facebook czy YouTube. Ciekawym przyktadem jest model
BERT wytrenowany na bazie zbanowanych komentarzy z forum Reddit, ktéry finalnie przyjat
nazwe HateBERT®".

W jezyku polskim jedynym dostepnym datasetem do niedawna byt zestaw opublikowany
w ramach zadania nr 6 w konkursie PolEval w edycji z roku 2019. Aktualnie jest to czes¢
benchmarku KLEJ, opisywanego wczesniej w tym raporcie. Podzestaw ten nosi nazwe CBD

(ang. Cyberbullying Detection, wykrywanie cyberprzesladowania) i zostat opisany w pracy

30|, Okulska, K. Gtlabinska, A. Kotos, A. Karlinska et. al., (2023), BAN-PL: a Novel Polish Dataset of
Banned Harmful and Offensive Content from Wykop.pl web service

31 por. artykut T. Caselli, V. Basile, J. Mitrovi¢ i M. Granitzer, (2021), HateBERT: Retraining BERT for
Abusive Language Detection in English [za]: I. Okulska et al. (2023)
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autorstwa P. Rybaka, R. Mroczkowskiego, J. Tracza, |. Gawlika®2. Niedawno, bo w 2023
roku, autorzy pracy , TrelBERT: A pre-trained encoder for Polish Twitter”3® opublikowali
dataset o nazwie harmful tweets_1k9. Jest to zbiér 1000 losowych tweetdw z lat 2019-2022
adnotowany przez czes¢ autorow wedtug zasad opisanych w pracy dotyczgcej analizy

zadania nr 6 we wspomnianym powyzej konkursie PolEval 20193

Serwis Wykop.pl, z ktérego to pochodzg dane tworzgce opisywany dataset, powstat

w grudniu 2005 roku. Aktualnie jest jedng z dziesieciu najpopularniejszych witryn
spotecznosciowych w Polsce. Autorzy pracy opisujg strukture wiekowa uzytkownikéw, udziat
poszczegolnych pici oraz systemy promocji wiadomosci publikowanych w ramach portalu,
aby dotrze¢ do systemu oceny i klasyfikacji komentarzy. Te sg pod ciggtym nadzorem
zespotu moderatorow. Oprécz tego kazdy uzytkownik moze samodzielnie oznaczy¢ dang
wiadomos$¢ jako naruszajgcg regulamin (czyli jako potencjalny materiat do zbanowania)

na podstawie wewnetrznej polityki portalu, ktéra to wyréznia ponad 20 r6znych kategorii.
Nastepnie zgtoszony w ten sposob komentarz jest sprawdzany przez moderujgcego

uzytkownika i oznaczony jako niegrozny lub jako grozny i usuniety z witryny.

Zbieranie danych i budowa zestawu byty nieco uproszczone w stosunku do polityki portalu,
dlatego tez stworzono klasy ,zawartosci obrazliwej” (ktéra uwzglednia akty nienawisci lub
agresiji oraz akty atakow personalnych, niezaleznie od ich sposobu i tla, na jakim sg
realizowane) oraz ,zawartosci niestosownej” (pod te kategorie podpadajg na przyktad
wulgarny jezyk, zachecanie do przestepstw, promowanie uzywek czy materiaty zawierajace
drastyczne tresci). Zdecydowana wiekszos¢ analizowanych danych datowana byta na lata
2013-2023. Ponadto, aby uzyskac zrownowazony zbiér, oprocz danych obrazliwych

i nieodpowiednich potrzebne byly rowniez dane normalne, w tym wypadku uzyskane
metodami web scrapingu w trzech okresach w latach 2021-2023. Nastepnie

po eksperymentach z automatyczng klasyfikacjg przy uzyciu modelu RoBERTa large
stworzony zostat dataset o wielkosci ponad 345 tysiecy komentarzy oznaczonych jako
Lnieodpowiednie” (réwniez ,szkodliwe”). dla wyréwnania dodano drugie tyle komentarzy

neutralnych, co w sumie pozwolito na uzyskanie okoto 691 662 wystgpien do analizy.

2p, Rybak, R. Mroczkowski, J. Tracz, |. Gawlik, (2020), KLEJ: Comprehensive Benchmark for Polish
Language Understanding [za]: |. Okulska et al. (2023)

33 W. Szmyd, A. Kotyla, M. Zobniéw, (2023), TrelBERT: A pre-trained encoder for Polish Twitter [za]: I.
Okulska et al. (2023)

34 M. Ptaszynski, A. Pieciukiewicz, P. Dybata, (2019), Results of the PolEval 2019 Shared Task 6:
First Dataset and Open Shared Task for Automatic Cyberbullying Detection in Polish Twitter. [za]: I.
Okulska et al. (2023)
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Kolejnym krokiem w pracy nad datasetem bylo przeprowadzenie anonimizacji danych.
Zawieraty one w zwigzku ze swojg réznorodnoscig informacje, takie jak numery PESEL,
numery telefonéw czy adresy, ktére mozna potraktowaé jako dane wrazliwe, umozliwiajgce
identyfikacje uzytkownika. Zaliczaty sie do nich takze dane osobowe 0s6b publicznych (na
przykfad politykdw, aktoréw, celebrytow, ktdrzy czesto stanowig cel internetowego hejtu).
Zostaty one kompletnie zanonimizowane poprzez usuniecie dodatkowego kontekstu, ktéry

mogtby wskazywac na dang posta¢ pomimo braku jasnego wskazania.

Przeprowadzona zostata analiza lingwistyczna stworzonego datasetu, ktérej jednym z wielu
efektdéw jest chmura stéw, pokazana na ilustracji nr 8. Przedstawiono w niej najczesciej
pojawiajgce sie stowa w analizowanych zbiorach, co pozwolito wskaza¢ gtéwne grupy, ktére

wyrézniajg sie na tle pozostatych komentarzy.
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llustracja nr 9. Chmura stéw szkodliwych z datasetu BAN-PL
Zrédto: |. Okulska et al. (2023)

Analizowany tekst zostat tez wyczyszczony z niechcianych elementow, takich jak hashtagi,

emotikony (w tym bardzo popularny na Wykopie lennyface) oraz anomaliach w tek$cie

pisanym (jak zamiana litery ,0” na cyfre ,0” czy uzywanie znakdéw specjalnych w miejscu liter
podobnych optycznie). Stworzono takze baze funkcji, ktéra dostepna jest w repozytorium

projektu w serwisie Github.

W przysziosci planowane jest powiekszenie dostepnego dzisiaj datasetu (ktory liczy 24
tysigce komentarzy) oraz dalsze badania nad poprawg mozliwosci analizy mowy nienawisci
i sprawnym jej demaskowaniu. Wszystkie aktualizacje beda publicznie dostepne we

wspomnianym repozytorium.
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PolQA

OpenQA, czyli Open-domain Question Answering, to rodzaj systemu przetwarzania jezyka

naturalnego (NLP), ktéry jest zaprojektowany do odpowiadania na pytania formutowane

w sposob otwarty, bez ograniczania sie do konkretnej dziedziny wiedzy. Systemy te
wymagajg duzej ilosci danych treningowych, aby osiggnac¢ jak najwyzszg mozliwg wydajnosc
oraz skutecznosc¢. Krajobraz dostepnych zbioréw danych przeznaczonych do OpenQA
zdominowany jest przez zbiory anglojezyczne lub chinskie®®, podczas gdy zbiory w jezyku
polskim wystepowaty dotychczas w postaci niewielkich zasobéw istniejgcych juz datasetow.
Aby zmieni¢ taki stan rzeczy, zespdt z Instytutu Podstaw Informatyki Polskiej Akademii Nauk
(IPI PAN) w sktadzie Piotr Rybak, Piotr Przybyta oraz Maciej Ogrodniczuk podjat sie

wyzwania stworzenia PolQA, pierwszego polskiego zbioru danych OpenQA.

Gtéwnym zrodiem pytan dla zbioru PolQA byly istniejgce zasoby, w tym 6000 pytan
opublikowanych w ramach konkursu PolEval 2021 dotyczacego QA®, a takze dodatkowe
1000 pytan zebranych przez jednego z uczestnikdw tego konkursu®’. Pytania te wywodzity
sie z roznych kolekcji, w tym z oficjalnie opublikowanej ksigzki M. Karzewskiego ,Jeden

z dziesieciu — pytania i odpowiedzi”, wydanej przez Muza SA w 1997 roku, jak rowniez

z materiatdw online, zebranych przez fanow teleturniejow oraz z pytan wykorzystywanych

w rzeczywistych konkursach quizowych, zaréwno tych telewizyjnych, jak i internetowych.

Kazda para pytanie-odpowiedz zostata recznie sklasyfikowana wedtug trzech gtéwnych
kryteriow: sposobu formutowania pytania, rodzaju zadawanego pytania oraz charakteru
podmiotu, ktérego dotyczy pytanie. Sposéb formutowania odnosi sie do konstrukgciji
jezykowej, ktéra zostata wykorzystana do postawienia pytania, przy czym mozna wyréznié
trzy kategorie: standardowe pytania, polecenia oraz wyrazenia ztozone. Rodzaj pytania
okresla rodzaj poszukiwanej informacji, mogg to by¢ pytania o pojedynczg jednostke, ich

zbidr, czy pytania zamkniete typu tak/nie. w kontekscie charakteru podmiotu, pytania mogag

35 Improving Question Answering Performance through Manual Annotation: Costs, Benefits and
Strategies Piotr Rybak, Piotr Przybyta, and Maciej Ogrodniczuk.

36 Ogrodniczuk, M., Przybyta, P.: PolEval 2021 Task 4: Question Answering Challenge. In:
Ogrodniczuk, M., Kobylinski, t. (eds.) Proceedings of the PolEval 2021 Workshop. pp. 123—-136.
Institute of Computer Science, Polish Academy of Sciences, Warsaw (2021)

37 Rybak, P.: Retrieve and Refine System for Polish Question Answering. Proceedings of the PolEval
2021 Workshop pp. 151-157 (2021)
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odnosic¢ sie zaréwno do podmiotéw zdefiniowanych jak i tych bardziej ogélnych czy

niezdefiniowanych.

Odpowiedzi byly formutowane w jezyku naturalnym w taki sposéb, w jaki odpowiedziatby
na nie polskojezyczny uzytkownik. Oznacza to, ze mogg mie¢ rézne formy gramatyczne,
przyimki czy rozne znaki interpunkcyjne. w wielu przypadkach odpowiedz moze mie¢ kilka
poprawnych wariantow ze wzgledu na wystepowanie synoniméw, skrotow i ich rozwiniec
badz liczb zapisanych za pomoca cyfr lub stownie. w procesie tworzenia zbioru

uwzgledniono wszelkie mozliwe warianty odpowiedzi.

Jako gtéwne zrédto fragmentdw (z ang. passages), czyli tekstow zawierajgcych potencjalne
informacje do zadanego pytania, wybrano Wikipedie. Odpowiada ona za ponad 93%
wszystkich pytan, ze wzgledu na wysokie zroznicowanie wszelkich dziedzin wiedzy.
Pozostate pytania — dotyczgce podstawowej arytmetyki, przystow czy tresci ksigzek lub
filmoéw — sg w formie tak/nie, nie majg odpowiedzi lub sg pytaniami poréwnawczymi, ktére
wymagajg znacznej ilosci tresci. Artykuty z Wikipedii zostaly przeanalizowane za pomocg
WikiExtractora®, a nastepnie podzielone na fragmenty nie dtuzsze niz 500 znakow,

z cieciami wykonanymi na granicach zdan. w ten sposob uzyskane zostato obszerne zrédto

wiedzy ztozone 7097322 fragmentow tekstowych.

W procesie adnotacji fragmentéw dowodowych dla poszczegdlnych pytan autorzy
zastosowali trzy rézne metody. Kazda z nich sktadata sie z dwdch etapow: odnalezienia
pieciu najbardziej obiecujgcych fragmentow, ktére mogly zawiera¢ potencjalne odpowiedzi,

a nastepnie ich recznej weryfikacji pod katem trafnosci na zadane pytanie.

Pierwszym podejsciem byto Unconstrained Retrieval (wyszukiwanie bez ograniczen). w tej
metodzie annotatory wykorzystywali zarbwno wewnetrzne zasoby, takich jak Wikipedia, jak

i zewnetrzne, typu Google, aby znalez¢ odpowiednie fragmenty w oparciu o dowolne stowa
kluczowe, ktére uwazali za uzyteczne. Zatozeniem takiego podejscia byto uzyskanie bardziej
obiektywnych oraz réznorodnych przyktadéw poprzez swobodny wybor fragmentow.
Annotatory zostali rowniez poinstruowani do znajdywania do pieciu réznych fragmentow,
najlepiej z réznych artykutdéw, co miato na celu zwiekszenia potencjalnej réznorodnosci.
Kazdy wybrany fragment byt nastepnie poddawany podwdjnej weryfikacji, aby oceni¢ jego

istotnos¢ w kontekscie zadanego pytania.

38 Attardi, G.: Wikiextractor. (2015)
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Drugim podejsciem byto Zero-shot Verification (weryfikacja zero-shot), ktére polegato

na przedstawianiu annotatorom par pytanie — fragment i uzyskania nich oceny, czy dany
fragment jest adekwatny do zadanego pytania. Metoda ta okazata znacznie szybsza niz
Unconstrained Retrieval, cho¢ wymagata uzycia funkcji prébkowania do wyboru fragmentéw.

Autorzy zastosowali w tym celu prébkowanie zero-shot. Najpierw przeprowadzono

lematyzacje pytan i fragmentéw przy uzyciu narzedzia Spacy, nastepnie wybrano 100

najlepszych fragmentéw za pomocg algorytmu BM-25, dokonano klasyfikacji przy uzyciu
metody krzyzowej (ang. cross-encoder) i ostatecznie wybrano pie¢ najlepszych fragmentéw
do recznego etykietowania. Unikano specyficznych dla jezyka polskiego zasobdw,

z wyjatkiem lematyzatora przeszkolonego na polskich tekstach.

Trzecim podejsciem byto Hard Negatives, czyli wybor nieistotnych (negatywnych)

fragmentéw, kluczowych dla szkolenia modutu wyszukiwania (ang. neural retriever) w tym

przypadku wykorzystano fragmenty znalezione w ramach wyszukiwania bez ograniczen

(ang. Unconstrained Retrieval), a nastepnie kazdy z nich byt weryfikowany recznie.

Stosujgc rézne podejscia przeprowadzania adnotacji podczas tworzenia zbioru danych
PolQA, autorzy doszli do wniosku, ze wykorzystanie bezstronnych fragmentéw dowodowych
nie przyczynia sie do zwigkszenia wydajnosci modeli OpenQA. Metoda zero-shot data
najlepsze wyniki poprzez selekcje kandydatow na fragmenty oraz ich reczng weryfikacje.
Pozwolita ona na obnizenie kosztéw adnotacji ponad pieciokrotnie, jednoczesnie

poprawiajgc wydajnos¢é modeli OpenQA.

Ostatecznym efektem pracy zespotu z Instytutu Podstaw Informatyki Polskiej Akademii Nauk
nad danymi i ich adnotacjg, byto stworzenie zbioru danych PolQA, ktéry ma nastepujaca

strukture:

1. 7000 pytan,
2. 8713 wariantow odpowiedzi,
3. 87525 fragmentéw dowodowych,

4. Kkorpus skfadajgcy sie z 7097322 nieoznakowanych kandydatow

na fragmenty/odpowiedzi,
5. 97,7% pytan stanowig pytania proste,

6. 79,8% pytan dotyczy pojedynczego podmiotu,

7. 55,1 % odpowiedzi stanowig typy okreslone,

8. 37,3 % odpowiedzi stanowig typy nieokreslone.
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Tak rozbudowany dataset PolQA znajduje zastosowanie w ocenie jakosci i wydajnosci
modeli OpenQA oraz trenowaniu modeli réznego typu: odpowiadajgcych na pytania
z dziedziny ogolnej, przeznaczonych do przeszukiwania dokumentéw (ang. document-

retrieval) czy stuzgcych do odpowiadania na pytania abstrakcyjne.
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Polskie modele jezykowe a zrédta encyklopedyczne

W kontekscie rozwoju polskich modeli jezykowych, takich jak Polbert, HerBert czy APT-3, waznym
aspektem jest ich zrédto danych treningowych. Wiekszos¢ z nich zostata wytrenowana na podstawie
zawartosci polskiej Wikipedii. Podobnie, zestawy pytan i odpowiedzi takie jak pogaud, bedgce cennym
zrédtem instrukcji, rowniez bazujg na tresciach z Wikipedii. Zasadnicze pytanie, ktére nasuwa sie

w tym kontekscie, dotyczy ryzyka wynikajgcego z opierania wielu modeli i zestawéw danych

na jednym zrédle, jakim jest Wikipedia.

Istotne jest zwrdcenie uwagi na faktograficzne ograniczenia Wikipedii, szczegdlnie w kontekscie
nowych technologii oraz na pewne skrzywienie w opisach subiektywnych faktéw. Przykladem moze
by¢ réznica w narodowosci Kopernika w polskiej i niemieckiej wersji encyklopedii. Ponadto, czasami
Wikipedia jest podatna na manipulacje, takie jak promowanie fatszywych informacji, nieistotnych
wynalazkow i artystow czy wpisow sponsorowanych, co moze prowadzi¢ do skrzywieh w modelach
jezykowych. z kolei zakres haset dotyczagcych nowych technologii jest bardzo waski a ich jakos¢
pozostawia bardzo wiele do zyczenia. Widac to nie tylko poréwnujgc tres¢ haset z ich odpowiednikami
w angielskiej Wikipedii, ale tez z materiatami zrédtowymi. i nie dotyczy to tylko haset z ostatnich lat,
ale generalnie haset zwigzanych np. z branzg ICT, czy technologiami tzw. przetomowymi, tj. Al,

cyberbezpieczenstwo, obliczenia kwantowe, etc.




W zwigzku z tym, podczas trenowania i rozwoju polskich modeli jezykowych powinno sie rozwazy¢
wykorzystanie roznorodnych zrédet encyklopedycznych, aby zapewni¢ wiekszg obiektywnosé

i r6znorodnos¢ danych. Zréznicowanie zrodet danych moze przyczynic sie do zwiekszenia rzetelnosci
i obiektywizmu oraz podniesienia jakosci jezykowej generowanych przez Al tresci. Istnieje réwniez
pytanie o dostepnos¢ encyklopedycznych Zzrédet danych: czy nie powinny one stac sie otwartym
dobrem narodowym, aby utatwi¢ rozwdj nowych, bardziej zréwnowazonych modeli jezykowych?

Ostatecznie, dla rozwoju efektywnych i rzetelnych modeli jezykowych, kluczowe jest zapewnienie
zréznicowanego i wiarygodnego zbioru danych treningowych, co moze wymagac szerszego

spojrzenia na dostepne zrodta wiedzy.




Podsumowanie

Ocena zaspokojenia potrzeb biznesowych

Jak juz wspomniano we wstepie niniejszego dokumentu, przetwarzanie jezyka naturalnego
(NLP) jest jednym z najwazniejszych obszaréw Al wspierajgcych trwajgcg transformacje
cyfrowg w biznesie, edukaciji i sektorze publicznym. Wynika to gtéwnie z ogromnej liczby
dokumentdéw cyfrowych, ktére sg wymieniane miedzy firmami, organizacjami i urzedami.
Streszczanie dokumentéw, klasyfikacja, strukturyzacja, korekta i ttumaczenie maszynowe to
jedne z najwiekszych potrzeb nowoczesnych organizacji. Zatem przyjrzyjmy sie obszarowi
NLP, poszczegdlnym technikom i modelom w stuzbie firmy, klienta, obywatela, pacjenta czy

petenta.
Dane jezykowe w formie zestawow mogg by¢ generalnie przydatne w dwéch obszarach:

1. specjalizowanych modelach uczenia maszynowego, takich jak: klasyfikatory
dokumentéw, modele NER (rozpoznawanie nazwanych bytéw), analiza emocji w tekscie,

klasyfikacja tekstu pod katem tresci ofensywnych itp.,
2. budowaniu i dostrajaniu modeli jezykowych.

Pierwsza grupa modeli wymaga zwtaszcza danych adnotowanych i moze by¢ rozwijana
réwniez na komputerach (serwerach) wyposazonych w CPU. Natomiast druga grupa
wymaga tekstéw bez zadnych adnotacji (np. ksigzek, artykutdw, stron WWW) oraz instrukciji
i ogromnej mocy obliczeniowej (GPU). Dzieki temu dostrojone modele jezykowe mogg byé
agnostyczne wobec zadan, co oznacza, ze sg zdolne do wykonywania wigkszosci zadan

z obszaru NLP.
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Dane jezykowe do specjalizowanych modeli uczenia

maszynowego trenowanych pod kagtem zadan NLP

W tej grupie najwieksza potrzeba dotyczy zestawow danych etykietowanych tekstéow (np.
tresci e-maili z etykietami SPAM/NIE-SPAM) réznych typow, takich jak wiadomosci, artykuty,
opinie, dokumenty oraz listy czy drzewa kategorii (emocje, kategorie tematyczne, typy
dokumentéw itp.). Istnieje kilka zestawdw danych o wymaganej wolumetrii i jakosci gotowych
do trenowania modeli. Mozna tutaj wskazaé¢ na przyktad zbiory: PolEmo (analiza emociji),
Ban-PL (wykrywanie tekstéw ofensywnych) oraz Polish GEC (korekta jezykowa). Jest
réwniez grupa specjalizowanych danych, z ktérych po niewielkiej obrébce mozna stworzy¢
pozgdany zestaw, np. do klasyfikacji tekstu. Innym sposobem pozyskania danych jest
korzystanie z obszernych repozytoriéw, takich jak polska Wikipedia, ISAP (internetowa
baza aktow prawnych) czy EUR-Lex (baza aktow prawnych Unii Europejskiej), a takze
przetwarzanie tekstow (np. streszczanie) i tagczenie ich z metadanymi (kategoria, stowa
kluczowe), aby stworzy¢ odpowiedni zestaw danych. Jednak wymaga to znacznej mocy

obliczeniowej i wykorzystania gotowych modeli jezykowych.

Trzeba tez pamietac, ze ta grupa danych ma istotne znaczenie edukacyjne. Wigkszos¢
poczatkujgcych naukowcow ds. danych (z ang. data scientists) czy programistow
zajmujgcych sie przetwarzaniem jezyka naturalnego potrzebuje takich zbioréw do budowania
swoich pierwszych modeli ML (ij. modeli uczenia maszynowego — ang. machine learning).
Czesto realizujg oni swoje projekty na podstawie zagranicznych zestawéw danych, np.

w jezyku angielskim, co moze prowadzi¢ do brakéw kompetencyjnych zwigzanych z pracag

na polskich tekstach (dla ktérych charakterystyczna jest miedzy innymi fleksja).

Zestawy danych jezykowych wymagane do budowania

i dostrajania modeli jezykowych

Polskie zasoby danych jezykowych wymagane do budowania i dostrajania duzych modeli
jezykowych, chociaz stale powiekszane, wcigz sg jeszcze niekompletne. Jak wspomniano
w raporcie, brakuje m.in. zapiséw polszczyzny mowionej, warto bytoby je wiec wzbogacic¢
o dane dialogowe i konwersacyjne. Nalezg do nich m.in. ogélnodostepne transkrypcje
audio — zapisy rozmow telefonicznych, a takze napisy do filmoéw (tworzgcych wraz

z materiatem wideo dane multimodalne). na razie polscy badacze i innowatorzy majg
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do dyspozycji gtdwnie transkrypcje automatyczne (bedgce czesto ttumaczeniami z jezyka

angielskiego), ktorych jakos¢ czesto jest niezadowalajgca.

Brakuje rowniez recznie tworzonych zestawow instrukcji do roznych zadan, takich jak
odpowiedzi na pytania otwarte i zamkniete, streszczenia, parafrazy itp. Te nieliczne
dostepne na ogét sg zbiorami syntetycznymi — generowanymi z szablonu lub ttumaczonymi

Z jezyka angielskiego.

Instrukcje mozna tworzy¢ réwniez na wysokiej jakosci danych tekstowych z adnotacjami.
Najbardziej wiarygodne i wartosciowe sg zbiory adnotowane recznie — jednak ich pozyskanie
jest trudniejsze ze wzgledu na duzy naktad kosztow i dtugi czas realizacji tego typu zadan.
Warto zwiekszy¢ wysitki, aby poszerzy¢ istniejgce juz zbiory o kolejne adnotowane recznie

dane (np. pozyskane w ramach konkursow lub projektéw naukowych).

Proces walidacji zestawow danych

Kluczowym aspektem podczas walidacji zestawdw danych jest ocena stopnia ich dojrzatosci,
a takze gotowosci technologicznej. Ocena taka powinna obejmowac kilka kluczowych

aspektow:

1. Zakres zawartosci — ocena, czy zestaw danych obejmuje szeroki zakres tematow,
kontekstow i styléw jezykowych. w przypadku zestawdw danych jezykowych wazne jest,
aby zawieraty one réznorodne formy jezyka, w tym jezyk potoczny, formalny, techniczny

oraz specjalistyczny.

2. Jakosé¢ i doktadnosé adnotacji — w przypadku zestawdw danych adnotowanych istotna
jest precyzja i spojnosé adnotacji. To obejmuje ocene, czy etykietowanie jest
konsekwentne, czy annotatory postepowali zgodnie z jednolitymi wytycznymi, a takze

jakos$¢ samego procesu adnotacji.

3. Reprezentatywnosé¢ i zréznicowanie — czyli analiza, czy dane sg reprezentatywne
dla docelowej populacji uzytkownikéw czy zastosowan. Nalezy zwréci¢ uwage na to, czy

zestaw danych uwzglednia réznorodnos¢ lingwistyczng, kulturowg i demograficznag.

4. Rozmiar i wolumetria danych — wielko$¢ zestawu danych ma kluczowe znaczenie
dla skuteczno$ci modeli uczenia maszynowego. Wykorzystanie wiekszych zestawéw
danych zwykle prowadzi do opracowania modeli o lepszej ogdlnej wydajnosci i ogolnosci,

ale wymaga to wiekszych zasobdw do przetwarzania i analizy.
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5. Aktualnosé¢ danych — ustalenie, czy dane sg aktualne i czy odzwierciedlajg

wspotczesne uzycie jezyka oraz aktualne tematy i wydarzenia.

6. Dostepnos¢ i licencjonowanie — ocena, czy zestaw danych jest fatwo dostepny
dla naukowcow i praktykow oraz czy istniejg ograniczenia licencyjne dotyczgce jego

uzycia.

7. Zgodnos¢ ze standardami etycznymi i prawnymi — sprawdzenie, czy zestaw danych
jest zgodny z obowigzujgcymi przepisami prawnymi (np. RODOQ) oraz czy respektuje

zasady etyczne, szczegolnie w kontekscie prywatnosci i anonimowosci danych.

8. Informacja zwrotna od uzytkownikéw i spotecznosci — zbieranie informacji zwrotnych
od uzytkownikow i spotecznosci naukowej, ktéore mogg wskazywaé na realng wartosc

i uzyteczno$¢ zestawu danych.

W zwigzku z wynikami naszych badan i ich ograniczeniami, zaleca sie rozwazenie
mozliwos$ci przeprowadzenia podobnych analiz we wspotpracy z jednostkami akademickimi
oraz urzedami centralnymi. Takie wspolne przedsiewziecia umozliwityby nie tylko dogtebng
analize dostepnych zestawow danych, ale takze umozliwityby przeprowadzenie ich

szczegotowej oceny jakosciowej. Warto w tym kontekscie zastosowa¢ metodyke unijng Open

Data Maturity (ODM), szczegdlnie jej sekcje dotyczaca jakosci danych otwartych (z ang.
open data quality), co pozwolitoby na bardziej obiektywne i standaryzowane podejscie

do oceny danych.

Rekomendacje dotyczgce danych jezykowych

Kluczowym brakiem w obecnych zestawach danych jezykowych jest niedostatek zestawow
danych o $redniej wolumetrii (powyzej 25 tysiecy rekordow), adnotowanych i o wysokiej
jakosci, najlepiej recznie tworzonych lub weryfikowanych. Takie zbiory danych otworzytyby
znaczgce mozliwoséci dla centréw szkoleniowych i edukacyjnych. Ponadto umozliwityby one
biznesowi wydajne tworzenie modeli do klasyfikacji tekstow, dokumentow, analizy emocji

i innych zastosowan.

Wysokiej jakosci recznie adnotowane zbiory danych sg niezwykle cenne, poniewaz
zapewniajg dokfadnosé i precyzje niezbedng do trenowania skutecznych modeli jezykowych.
Warto zauwazy¢, ze im wieksza jest jakosé adnotacji, tym model lepiej radzi sobie

z zadaniami NLP, co jest kluczowe w zastosowaniach komercyjnych i akademickich.
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Dodatkowo duza liczba takich zestawow danych bytaby znakomitym punktem wyjscia

do budowania zréznicowanych zestawdw instrukcji potrzebnych do dostrajania duzych
modeli jezykowych pod katem réznych domen. Takie instrukcje wspierajg rozwdj modeli,
ktére mogg by¢ dostosowane do konkretnych potrzeb i wymagan réznych branz, od finanséw
po opieke zdrowotng. Taka specjalizacja jest niezbedna, by modele mogty efektywnie

rozwigzywac specyficzne problemy i zadania.

Ostatecznie inwestycja w rozwéj wysokiej jakosci adnotowanych zestawdw danych
o sredniej wolumetrii przyniesie korzysci zaréwno swiatu akademickiemu, jak i sektorowi
biznesowemu, przyczyni sie do postepu w dziedzinie sztucznej inteligencji oraz do wdrazania

jej praktycznych zastosowan.

Kierunki rozwoju i kontynuacja prac

Analiza pogtebiona obszaru medycznego i farmaceutycznego

(healthcare/pharma)

W tym opracowaniu skoncentrowano sie na analizie polskich zasobdéw jezykowych

w otwartym dostepie, ktére majg potencjat zastosowania w technologiach sztucznej
inteligencji (Al) w réznych sektorach biznesowych. Jednakze, ze wzgledu na ograniczenia
czasowe, analiza ta nie mogta w petni objg¢ obszaréw medycznego i farmaceutycznego,
ktore sg niezwykle istotne i dostarczajg specyficznych rodzajéw danych, wykraczajgcych
poza tradycyjne zasoby tekstowe. Te dane majg rézne formaty, nalezg do nich np. obrazy
medyczne (np. zdjecia rentgenowskie, skany MRI), zapisy dzwiekowe (np. z badania serca),
dane genetyczne i wiele innych, ktére majg ogromny potencjat pod wzgledem zastosowan
Al. w kolejnych opracowaniach skupimy sie na tych typach danych, rozszerzajgc zakres
badan réwniez o zapisy w innych formatach. Analiza takich zbioréw moze przynies¢
przetomowe wyniki w diagnozowaniu, leczeniu i badaniach nad nowymi lekami, a takze

w personalizacji terapii i monitoringu stanu zdrowia pacjentow. Nalezy tez zwroci¢ uwage
na wyzwania zwigzane z przetwarzaniem i analizg tych ztozonych formatéw danych, w tym
kwestie zwigzane z ochrong prywatnosci, etykg wykorzystania danych medycznych oraz

integracjg z istniejgcymi systemami opieki zdrowotne;j.

Kolejnym istotnym powodem, dla ktérego warto zajgé sie zbiorami agregujgcymi dane
medyczne i farmaceutyczne, jest nadchodzgce wdrozenie Europejskiej przestrzeni danych

dotyczacych zdrowia (European Health Data Space, EHDS) i zwigzane z tym wymagania,
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ktére w niedalekiej przysztosci zaczng obowigzywac rowniez w Polsce. Europejska
przestrzen danych dotyczgcych zdrowia ma na celu utatwienie wymiany tych danych w catej
Europie, zarbwno w celach swiadczenia opieki zdrowotnej, jak i badan, innowaciji oraz
realizacji polityki zdrowotnej. EHDS stawia przed krajami cztonkowskimi, w tym Polskg, nowe
wyzwania i wymogi dotyczgce standardow, bezpieczenstwa, interoperacyjnosci oraz ochrony

danych osobowych.

Skupienie sie na zbiorach danych medycznych i farmaceutycznych w kontekscie EHDS ma

kilka kluczowych zalet:

1. Zgodnos$¢ z przepisami, z ktdrg zwigzane jest z przygotowanie i dostosowanie
krajowych systeméw danych do wymogow EHDS. To bedzie wymagato przegladu
i ewentualnej modyfikacji istniejgcych baz danych, co jest istotne dla zapewnienia

zgodnosci z europejskimi standardami.

2. Wspieranie innowacji, poniewaz agregacja i standaryzacja danych medycznych
i farmaceutycznych umozliwi lepsze wykorzystanie tych danych w badaniach i rozwoju,

co moze przyczynic sie do postepu w medycynie i farmacji.

3. Poprawa jakosci opieki zdrowotnej poprzez dostep do zharmonizowanych
i interoperacyjnych danych medycznych pozwoli na lepszg koordynacje opieki

zdrowotnej, personalizacje terapii oraz efektywniejsze zarzgdzanie systemami zdrowia.

4. Wspotpraca miedzynarodowa zwigzana z integracjg danych i weryfikacjg ich pod

katem zgodnosci z EHDS.

W zwigzku z tym praca nad zbiorami danych medycznych i farmaceutycznych w Polsce,
z uwzglednieniem wymogow EHDS, jest nie tylko koniecznoscig wynikajgca

z nadchodzgcych regulaciji, ale rowniez szansg na rozwdj sektora zdrowia i farmacji,
poprawe jako$ci opieki zdrowotnej oraz wspieranie innowacji i badan naukowych na skale
miedzynarodowg. Chociaz niniejsze opracowanie dostarcza szerokiej wiedzy na temat
polskich zasobéw tekstowych z otwartym dostepem, istnieje potrzeba dalszych badan
skoncentrowanych na danych medycznych i farmaceutycznych, ktére mogg znaczaco

przyczynic sie do rozwoju tych krytycznych dla spoteczenstwa sektoréw.

Katalizatorem, ktéry zmieni wiele na rynku analizy danych medycznych, a co za tym idzie

medycznych zbioréw danych, nowych platform i aplikacji mobilnych, jest takze
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rozporzgdzenie UE ,Data Act’. Data Act®*® wprowadza szczegdlne regulacje dla dostawcow
ustug przetwarzania danych, a takze naktada na dostawcow rozwigzan obowigzki dotyczace
dostepu do danych i mozliwosci ich ponownego wykorzystania. Nie tylko wyzej wymienione
np. dane rejestrowane jako zdjecia rentgenowskie, skany MRI, badania EKG, ale tez inne
dane zbierane z urzadzen okreslanych mianem urzgdzen noszonych (z ang. wearables — {j.
urzadzenia z grupy loT), np. rozruszniki serca, monitory glukozy i inteligentne urzadzenia

insulinowe, urzgdzenia wellness wearables i fitness trackery, czy czujniki potykane.

Eksploracja nowych dziedzin

Jako autorzy raportu podjeliSmy decyzje o skoncentrowaniu sie w pierwszej kolejnosci

na ewidencjonowaniu i opisie zestawéw danych jezykowych o duzym potencjale w sektorze
biznesowym. Jak juz wspomnielismy, taki krok wynika gtéwnie z rosngcych potrzeb

w obszarze przetwarzania jezyka naturalnego w biznesie, ktére obejmujg komunikacje,
dokumentacje, media i inne zastosowania. Szczegolnie istotny okazuje sie tu rozwgj
narzedzi wspierajgcych efektywna i precyzyjng komunikacje miedzy przedsigbiorstwami

a klientami, jak rowniez utatwiajgcych zarzgdzanie dokumentacjg biznesowg. Obszarem
dalszych prac (oddzielny nowy raport), ktory zostat juz zarysowany, jest sektor farmaciji,

opieki medycznej i medycyny (patrz powyzszy podrozdziat).

Konieczna jest tez dalsza eksploracja innych obszaréw i domen, jak rowniez identyfikacja
potrzeb w zakresie zestawow danych dla Al w takich sektorach jak rolnictwo, przemyst,
logistyka, a takze obszary wspierajgce turystyke czy e-commerce. Sg to sektory, w ktorych
analiza danych moze przynies¢ znaczne korzysci, na przyktad dzigki optymalizaciji
tancuchéw dostaw, personalizacji ofert turystycznych czy efektywnemu zarzadzaniu

relacjami z klientami w e-commerce.

Bardzo wazng kwestie w kontekscie otwartych zbioréw danych i trenowania modeli stanowig
regulacje prawne w zakresie ochrony praw autorskich. Rok 2023 obfitowat w wiele pozwow

o naruszenia praw autorskich, m.in. przez OpenAl“*°, Meta*!, Midjourney*2. Rozpoczeto to

39 Adapting to the new EU Data Act: implications for medical devices and other health devices

40 New York Times Sues OpenAl and Microsoft Over Use of Copyrighted Work - The New York Times

41 Erotica, Atwood, and 'For Dummies': The Books Behind Meta’s Generative Al - The Atlantic

42 Data Leak: Midjourney’s Unauthorised Use of 16,000+ Artists’ Works Sparks Legal and Ethical
Showdown | by Caleb | Jan, 2024 | Medium
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takze dyskusje na forum publicznym, jak w nowej rzeczywistosci duzych modeli (nie tylko
jezykowych, tj. LLM) nalezy podchodzi¢ do ochrony praw autorskich. Praw w zakresie
dostepu do danych, na ktérych sg trenowane modele, bo osobng kwestig sg prawa autorskie

do tresci tworzonych przy pomocy narzedzi generatywnej Al.

Japonia jest chyba jedynym krajem, ktéry podjat dziatania w tym kierunku juz kilka lat temu.
w 2018 roku kraj ten modyfikowat swojg ustawe o prawie autorskim tak, aby umozliwic¢
bezptatne korzystanie z utworéw chronionych prawem autorskim w celu trenowania modeli
uczenia maszynowego, o ile celem ,nie jest czerpanie przyjemnosci z mysli lub uczuc
wyrazonych w utworze”3. Wida¢ wyraznie, ze $wiadomos$¢ znaczenia transformaciji cyfrowe;j
i wykorzystania nowych technologii na potrzeby gospodarki napedza w Japonii
spektakularne zmiany prawne od kilku lat. Cztonkowie G7 takze dostrzegli ten problem

i konsekwencje wynikajgce z roznych regulacji prawnych na poziomie UE oraz pozostatych
krajow G7. w 2023 roku rozpoczeto pierwsze prace G7 w zakresie ujednolicenia
miedzynarodowych zasad dotyczgcych sztucznej inteligencji i kodeksu postepowania

dla programistéw Al w ramach kodowej nazwy ,Hiroshima Al Process”#4. Opracowanie,
okreslane mianem kodeksu ,International Code of Conduct for Organizations Developing
Advanced Al Systems™, jest dokumentem, ktory bedzie podlegat zmianom w zaleznosci od
rozwoju technologii i innych uwarunkowan (tzw. living document). Kodeks, ktéry jest de facto
odpowiednikiem unijnego rozporzadzenia ,Al Act”, zawiera w szczegolnosci punkt 11.
~Wdrozenie odpowiednich srodkéw wprowadzania danych oraz ochrony danych osobowych
i wlasnosci intelektualnej”. w tym zakresie nalezy oczekiwaé dalszych prac zwigzanych

z podejsciem do wykorzystania w trenowaniu modeli tresci objetych prawem autorskim.
Catkiem mozliwe, ze mimo tego, ze Japonia nalezy do G7, okaze sie trudnym negocjatorem

i bedzie broni¢ wypracowanych juz zasad krajowych.

Grupa robocza ds. Al zamierza eksplorowac te obszary, korzystajac z artykutow
branzowych, badanh wstepnych oraz wspétpracy z ekspertami z réznych dziedzin. Celem jest
stworzenie kompleksowego przegladu dostepnych danych, identyfikacja luk i proponowanie
kierunkow rozwoju narzedzi Al, ktére mogg wspierac rézne branze w ich specyficznych

wyzwaniach.
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https://www.deeplearning.ai/the-batch/japan-ai-data-laws-explained/
https://digital-strategy.ec.europa.eu/en/library/g7-leaders-statement-hiroshima-ai-process
https://g7g20-documents.org/database/document/2023-g7-japan-leaders-leaders-annex-hiroshima-process-international-code-of-conduct-for-organizations-developing-advanced-ai-systems
https://g7g20-documents.org/database/document/2023-g7-japan-leaders-leaders-annex-hiroshima-process-international-code-of-conduct-for-organizations-developing-advanced-ai-systems
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